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1. CARACTERISTICAS BASICAS Y ESTRUCTURA DE TRABAJO EN SPSS
1.1. VENTANAS DE SPSS
Existen varios tipos de ventanas en SPSS, las mas importantes son:

1.1.1.EDITOR DE DATOS:

Presenta el contenido del

fichero de datos. Se puede

e — T 0 E
. st

editar un fichero de datos
existente (agregar, modificar o
borrar datos) o crear un nuevo
fichero a través de esta
ventana. El Editor de datos se

abre automaticamente cuando

se inicia una sesidon de SPSS.

Sélo puede haber un archivo
de datos abierto al mismo tiempo.

1.1.2.VISOR DE RESULTADOS:

selar Fomsle jnaliar_Maskeiog drecls Geiicos  Utlidsdes  Vesana

Presenta la salida de las tablas, Y PRI YT T Y BTN T N
ol e £ '9W &« i B % = & =

Frecuencias

graficos y resultados estadisticos | =%
realizados. Esta ventana se abre
automaticamente la primera vez

Farcamals | Fowenias

que se realiza algun procedimiento

que genera resultados. Puede E :

1
1
]
5 2
5 1 s
]
28
I
I

haber varias ventanas de resultados ;-E

abiertas a la vez. B :

2
s

o 1 2 2 e
25 N P
20

1.1.3.EDITOR DE SINTAXIS:

Cualquier instruccion

cos Wicates Eiecusy Hemamienlss Venlana hmda

ejecutada con SPSS mediante

u Aggﬁ [N LY Y

-~ ctvo: [Conjunto,_de_datea =

los mendus, la aplicacion. de

FREQUENGIES

Windows la ejecuta,
traduciéndola previamente  a
instrucciones del lenguaje de
prgramacion de SPSS. Estas
instreucciones podemos
crearlas, modidicarlas o
borrarlas mediante el Editor de

sintaxis si conocemos el
lenguaje de SPSS.
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1.1.4.EDITOR DE GRAFICOS e :

ot SDXYunB LEY Clhb Emii kil

Permite realizar modificaciones de todo tipo en los graficos = wis e i

Hiatograma

(colores, fuentes, tamafios, intercambiar ejes, etc.).

1.2. BARRA DE ESTADO

Fracusnsia

Ocupa la linea mas inferior de la pantalla, informa del estado | \
de la aplicacién. En ella podemos diferencias cuatro areas 7 HWHH ‘

| h
diferentes de interés: El drea de Estado del Procesador indica T

Edad

el estado del programa (preparado, no disponible). El drea de |
Estado de comando indica el nimero de casos procesados. El area de Estado de filtro informa
de la presencia de filtro (seleccion de casos). El drea de Estado de ponderacion informa del uso
de una variable de ponderacidn para ponderar los casos para el-analisis.

o I

Vista de datos || Vista de variables

IBM SPSS Statistics Processor esté listo

1.3. VENTANA DESIGNADA Y VENTANA ACTIVA

Ventana activa: Funciona como cualquier otra ventana en el entorno Windows. Sélo hay una
ventana activa, y es la que esta coloreada de azul. Cuando hay abierta ya una ventana de
Resultados o de Sintaxis, los nuevos resultados o comandos de sintaxis se agregaran al final en
la Ventana Designada.

Ventana Dsignada: se indica con un icono en la barra de estado.

IBM SPSS Statistics Processor esta listo

Para sefialar una ventana como designada, primero hay que activarla, procedimiento que
podremos realizar de dos maneras:

v/ Pulsar el botén con un signo de admiracién ! en la ventana que se quiere sefalar como
designada.

v’ Elegir en el men0 Utilidades y después Designar ventana.

1.4. BARRAS DE HERRAMIENTAS

Cada tipo de ventana de SPSS tiene sus propias barras de herramientas especificas, cuya
presentacidén puede controlarse eligiendo en el menu Ver y después Barras de herramientas.
Las barras de herramientas pueden mostrarse u ocultarse, asi como situarse en cualquier lugar

de la pantalla (incluso fuera de la ventana). También pueden personalizarse.

SHEH « ~ BLAM K EE B2E 409 %
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1.5. CUADROS DE DIALOGO

La mayoria de las opciones de los |L frecuencios ® %
menus acceden a un cuadro de didlogo | g3 (e
@012_Edad
. &a Provinei
al ser seleccionadas. Cada cuadro de j;@m,am
., . 4 @013_AfiosEjer
didlogo tiene, de forma general, unos | |& @o Tipcensan
&> @015_Especialidad
2ci . & @021_NumPacHoy
componentes basicos: & st o
& @022_EvenCv_PS

v Lista de variables de origen: ||& et seTrase
son las variables disponibles | |#@!zsee

&5 @112_EdadPaci

&5 @112_Tabaguismo

. = . §5 @113_HTA
para realizar el procedimiento | |3 s piiperic
. &5 @112 _Diabetes =]
seleccionado.” Al poner el | —
[ Mostrar tablas de frecuencias
punterO SObre Una Variable, se [ Aceptar ][ Pegar ][Bestablecer][ Cancelar ][ Ayuda ]

visualiza completamente su etiqueta, y entre corchetes, su nombre. Si hemos definido

una variable con caracteristicas que no permiten su-uso en un determinado

procedimiento (varibales texto en procedimientos de varibles numéricas), esta no

aparecera en el listado.

v Lista de variables de destino: una o varias listas con las variables que hemos

seleccionado para el anilisis.

v". Botones de comandos: Permiten seleccionar las instrucciones de los andlisis que

gueremos aplicara las variables para realizar determinadas acciones:

(o)

0]

Aceptar: ejecuta el procedimiento.

Pegar: pega en la ventana de sintaxis los comandos necesarios para realizar en
analisis en funcidn de lo que hayamos seleccionado en el cuadro de didlogo. Si
conocemos la sintaxis del lenguaje SPSS, su modificacion permite personalizar
la ejecucion de los comandos.

Restablecer: deshace cualquier seleccion previa realizada.

Cancelar: cancela los cambios realizados desde la ultima vez que se abrid el
cuadro de didlogo, y lo cierra.

Ayuda: conduce a una ventana de ayuda con informacién sobre el cuadro de
didlogo.

1.5.1.SUBCUADROS DE DIALOGO

Son cuadros de didlogo que se despliegan desde el cuadro de-didlogo principal. Estan indicados

con puntos suspensivos en el botdn correspondiente.

Para seleccionar una variable, la pincharemos-con el cursor-del ratén y su color cambiar3;

posteriormente pulsaremos el botdn que tiene una flecha flecha y que estd entre lasdos listas

para que sea trasladada a la lista de variables seleccionadas. Para seleccionar miiltiples

variables contiguas pincharemos la primera, y manteniendo pulsada la tecla de mayusculas

pincharemos la ultima, quedando seleccionadas todas las varibles relacionadas entre ambas. Si

deseamos seleccionar simultdneamente variables no contiguas, pulsaremos la tecla Ctrl y sin

soltar iremos pulsando para seleccionara las diferentes variables que deseamos incluir en el

andlisis. En estos cuadros se puede obtener informacién sobre las variables: seleccionar la
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variable, pulsar en cualquier parte de la lista con el boton derecho del raton y pulsar en

Informacion de las variables en el menu contextual.

1.5.2.EJECUCION DE UN PROCEDIMIENTO

Dada la gran flexibilidad y nimero de

| £ Frecuencias: Estadisticos

Valores percentiles

posibles pruebas estadisticas

Tendencia central

|iCuartiles

] Media

disponibles en SPSS para Windows, del

| Puntos de corte para

| Percentiles

grupos iguales

[ Mediana

] Moda

total de posibles métodos debemos
indicar cual o cuales de ellos deseamos
realizar. Por ejemplo, pulsando el botdn

] suma

Estadisticos que aparece en la caja de

Dispersidn
didlogo del procedimiento Frecuencias, Fl Desviacidn tipica F Minimo
] Maximo

7] E. T. media

| varianza

podremos seleccionar las pruebas

| Rango

Los valores son puntos medios de grupos
Distribucidn

[] Asimetria
[] Curtosis

estadsiticas que deseemos:

[Cuminuar][Cancelar][ Ayuda ]

Cuando las opciones presentan un “tick” para'su selecciéon pueden seleccionarse una o todas de

cada recuadro.

En algunos procesos de seleccidn sélo es posible seleccionar
una' opcidén de entre varias disponibles, al ser estas
mutuamente excluyentes. En este caso siempre hay una
seleccion por defecto realizada. Si la cambiamos, se deshara la
seleccion por defecto y se marcara la opcion seleccionada por

nosotros.

A veces SPSS ofrece una serie de posibilidades que habremos
de seleccionar desplegando el menu previamente. Para ello
pulsaremos la flecha existente a su derecha y tras su
despliegue realizaremos la seleccién.

1.6. ANALISIS DE DATOS CON SPSS

Hay que seguir unos pasos basicos:

|£| Frecuencias: Graficos I} X

Tipo de grafico

@ Ninguna

© Gréficos de barras
@ Graficos de sectores

::_ﬂistogramas":

| Mostrar curva normal en el histograma

Valores del grafico

(*}

[Continuar][Cancelar][ Ayuda ]

1) Seleccionar un fichero de datos. Este puede crearse introduciendo los datos a través de |a

pantalla del Editor de datos, o bien abriendo un archivo previamente existente. En

ocasiones lo importaremos desde otras aplicaciones.

2) Seleccionar el procedimiento deseado en el menu correspondiente.

3) Seleccionar la o las variables que queremos incluir en el estudio, asi como las

caracteristicas que queramos seleccionar del método estadistico.

4) Ejecutar el procedimiento y observar los resultados.

Unidad Docente de Medicina Preventiva. Universidad Complutense de Madrid
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2. EDITOR DE DATOS

Para la introduccidn, visualizacién y edicién de los datos a anlizar, SPSS utiliza una ventana con
el aspecto de una hoja de cdlculo (parecida a Excel). Esta ventana es la que se abre
automaticamente al iniciar el programa. A su vez consta de dos posibles vistas seleccionables
mediante dos pestanas situadas en la parte inferior izquierda de la ventana y que permiten ver
los datos de los casos del estudio (Vista de datos) y la estructura y disefio de las variables (Vista
de variables).

2.1. VISTA DE DATOS

En la Vista de datos se
visualizan los valores que
cada caso tiene en las
diferentes  variables.  Los
casos u observaciones  (en
nuestro ambito, la mayoria
de las vaeces son pacientes o
sujetos de estudio) estan

representados en las filas,

mientras que las variables o - SE e e [ | ]
caracteristicas de los casos que queremos analizar aparecen en columnas. Para efectuar
cualquier tipo de analisis u operacion con el programa es imprescindible disponer de un fichero
un fichero de este tipo base de datos.

En cada casilla se halla el valor de una variable para un determinado caso. En las casillas no
podemos introducir férmulas como en las hojas de calculo, y tampoco pueden quedar vacias en
sentido estricto, de forma que, si trabajamos con variables numéricas con casillas vacias por no
disponer de valores, se rellenara automaticamente un valor especial del sistema al que
llamaremos perdido del sistema o “missing data”, y en el caso de variables de cadena (o texto)
el espacio en blanco se considera un valor vdlido. Por defecto SPSS utiliza la coma para
representarrlos valores perdidos.

Para trabajar con SPSS, lo primero que hay que hacer es crear la estructura de la base de datos,
definiendo las variables que vamos a utilizar. (Segun el taso también podemos abrir uno que ya
hayamos generado anteriormente; o importarlo desde otras aplicaciones).

2.2. VISTA DE VARIABLES

ac

Para acceder a esta vista hay que pulsar la pestafia | 24

correspondiente del Editor de datos. La vista es-similar E]

en apariencia a la Vista de datos, pero su contenido es | | Vista de datos | vista de variables

distinto. En este caso, cada fila representa una
variable, y cada columna una caracteristica o atributo de esas variables; estas caracteristicas
pueden ser modificadas para adaptar las variables a las necesidades del investigador.
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Nombre Tipo Anchura | Decimales Etigueta Valores Perdidos | Columnas|  Alineacidn Medida Rol

2 6
2 Sexo del paciente {1,00, Hombre}...  Ninguna 6
2 6

VARO0001 MNumérico Ninguna Ninguna = Derecha Desconocido “w Entrada

1 D Cadena 6 0 Nimero de caso Minguna Ninguna 6 = lzquierda &> Nominal “w Entrada
2 Edad Mumérico 6 Edad del paciente Minguna Ninguna Derecha Desconocido “ Entrada
3 Sexo Numérico 6 Derecha Desconocido “w Entrada
4 6

Los siguientes atributos de una variable pueden copiarse de unas a otras, sin necesidad de tener
que reintroducirlos de nuevo manualmente para cada variable. Para ello, hay que seleccionar
los atributos que queremos copiar, pinchar el menu Edicidn, y elegir Copiar (o pulsar Control +
C), y después situar el puntero en la variable de destino, pinchar Edicién, y elegir Pegar (Control
+ V). Si las variables son contiguas, también se pueden “arrastrar” las caracteristicas con el
puntero.

2.2.1.NOMBRE:

Introduciremos el nombre de la variable. Si no damos nombre a la variable, spss le dara uno por
defecto (VAR0O0001, VAR0O0QO2, ...). El nombre debe comenzar necesariamente por una letra, el
resto de los caracteres pueden ser letras, digitos, puntos o los caracteres @, #, 6'$, y ho puede
terminar en un punto. No pueden usarse espacios en blanco ni caracteres especiales (&, B, ‘ 6*).
El nombre “corto” de la variable puede tener un maximo de ocho caracteres, y no distingue
mayusculas de minusculas.

2.2.2.TIPO DE VARIABLE

Al pulsar, se abre el subcuadro de didlogo 1 Tipo devariable ® x
en.el que especificaremos los tipos de datos
i G Anchura:
paracada variable. Por defecto, SPSSasume 5 pynos ncwralp |
© Motacidn cientifica Citas decimales:

que todas las wvariables nuevas son
© Fecha

numéricas. Los principales tipos de @ ©oéa

© Moneda personalizada

© Cadena

© Numérico restringido (entero con ceros iniciales)

variables son:

v" Numérico: solo contiene datos de
carécter numérico | (tiene sentido gy St e sl e smcin e g, merkas
sumarlos, restarlos, es decir operar
con ellos; o compararlos), también con
decimales (variables numéricas continuas y discretas).

v" Coma: son variables numéricas, usadas habitualmente para datos de contabilidad, en las
gue los miles son separados con comas y los decimales con un punto.

v" Punto: como la anterior, pero separa los miles con puntos y los decimales con una coma.

v" Notacidn cientifica: es una variable numérica que usa algunos caracteres especiales, como
por ejemplo el numero e elenado a n (exponente en base 10).

v" Fecha: la fecha puede expresarse de diferentes formas, que aparecen automaticamente al
elegir este tipo de variable. Cuidado con estasa variables cuando importamos tablas de
datos desde Excell. Segun estén definidas en ese programa las importara bien o mal.

v' Délar, Moneda personalizada: para expresar cantidades en ddlares u otras unidades
monetarias.

v' Cadena: variables alfanuméricas. Hay que tener en cuenta que los espacios en blanco
también cuentan como otros caracteres.

[ Aceptar ][Cance\ar][ Ayuda ]

Como norma general todas las varibales las definirtemos como numéricas (Cuantitivas
continuias y discretas; y las cualitativas categdricas) salvo las que sean sean de tipo
alfanuméricas (o texto) que las definiremos como Cadena. Solo definiremos como Cadena las
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qgue no se puedan definir como Numérica por contener caracteres no numéricos. Tambien
definiremos como Cadenas aquellas que al estar representadas por numero carecen de
contenido cuantitativo como es el caso de las las variables nimero de DNI, nimero de la SS, o
numero de teléfono, es decir aquellas cadenas de nimeros que no tiene sentido operar con ellas
o comparar las cantidades.

2.2.3.ANCHURA:

Es la anchura o niumero de caracteres que se pueden introducir y se presentaran en la pantalla
en el hueco generado para las variables. La notacién de cimal ocupa un espacio y redondeara la
cantidad para que aparezca con el foemato seleccionado.

2.2.4.ETIQUETA

Permite crear una etiqueta (Un segundo nombre largo y completo) que describe la variable. Las
etiquetas de variable pueden tener hasta 256 caracteres (a diferencia del nombre de la variable,
que solo puede tener 8). Son Utiles para describir de forma mas detallada la variable; al definir
la etiqueta, ésta aparecera en los resultados, y sustituird al nombre de la variable.

2.2.5.ETIQUETAS DE VALOR:

Las etiquetas de valor sirven para asignar | [ Etiquetss devalor B X

etiquetas descriptivas a cada valor de la Etiquetas de valor

variable. Esto es muy interesante para | @ [ |

Etiqueta: | |

representar variables categdricas como

1 ="Medicina de familia”

numéricas, asignando un valor numérico a 2="Cardiologia®

3 ="Medicina Interna”

cada categoria. Para asignar las etiquetas, se 4 ="otras”

escribe el valor deseado en el campo Valor, el

nombre de la etiqueta en el campo Etiqueta (Srvosremn| o | r—

de valor, y se pulsa el boton Anadir.

También puede hacerse pulsando directamente el botdn de la barra de herramientas. @
Cuando definimos etiquetas de valor, éstas pueden visualizarse directamente en la Vista de
datos del Editor, en lugar de los valores numéricos. Para ello hay que ir al menu Very luego a
Etiquetas de valor.

2.2.6.VALORES PERDIDOS:

Esta opcion permite. definir qué valores de la | |4 vslores perdidos B %

variable deben ser considerados por el programa

. . . © Mo hayvalores perdidos
como valores perdidos (desconocidos o missing =onay :

@ Valores perdidos discretos

o [EE |

data; p.e. porque no tengamos el resultado en esa

variable para ese caso). Estos valores que dardn -
. , i .o C)Bangn mas un valor perdido discreto opcional

excluidos de la mayoria de los calculos estadisticos

(es decir no se cuenta como caso, solo cuando

intervie esa variable que tiene casos perdidos).

[ﬂcep‘[ar ][Cancelar][ Ayuda ]

Pueden definirse hasta 3 valores perdidos
discretos, o bien intervalos entre los que se considera los valores como perdidos para variables

Unidad Docente de Medicina Preventiva. Universidad Complutense de Madrid Pdgina 11 de 56



numeéricas.

2.2.7.FORMATO DE COLUMNA

Con esta opcidn se puede seleccionar el ancho de la columna que visualizaremos en la Vista de
datos; esta anchura es distinta de la anteriory sdlo se refiere a lo que veremos en pantalla. En
el caso de variables numéricas con decimales hay que tener en cuenta que el punto decimal se
considera como otro carécter adicciona, es decir un Acido urico de 5,7 requiere tres huecos).

2.2.8.ALINEACION

Define como queremos que se alineen los datos en las columnas cada casilla.

2.2.9.MEDIDA:
Hace referencia a la clase de variable de que se trata. Si es de tipo Escala, Ordinal o Nominal.

Los atributos de una variable pueden copiarse a otras, sin necesidad de tener que introducirlos
manualmente. Para ello, hay que seleccionar los atributos que queremos copiar, pinchar el
menu Edicién, y elegir Copiar (o pulsar Control + C), y después situar el puntero en la variable de
destino, pinchar Edicidn, y elegir Pegar (Control + V). Si las variables son contiguas, también se
pueden “arrastrar” las caracteristicas con el puntero.

2.3. INTRODUCCION DE DATOS

Para introducir datos en una casilla sélo hay que posicionar el cursor sobre la misma y pulsar
con el ratén; la casilla se resaltara. En la esquina superior izquierda del Editor de datos
apareceran el nombre de la variable y el numero de fila (nUmero de caso) sobre el que estamos
trabajando. El valor introducido queda registrado una vez que se pulsa Intro o que nos situamos
en otra casilla.

Es posible cortar, copiar y pegar valores de casillas individuales o de grupos de valores mediante
los correspondientes comandos en el menu Edicion. También pueden insertarse nuevos casos o
variables entre los ya existentes mediante los menus Insertar caso e Insertar variable del menu
Datos.

Para ir a un caso o fila concreta puede hacerse mediante busqueda directa con el ratdon o bien
con la opcidn Ir a caso del menu Datos. Al introducir el nimero de caso al que queremos ir y
pulsar Aceptar, el programa nos desplazard a dicho caso.

También pueden buscarse datOS |2 Buscar y reemplazar - Vista de datos @ ps
concretos en una variable de forma Buscar | Reemplazar

Columna: @113_Microaloumi

automatica. Primero hay que situarse en

Buscar: |123 -

una casilla de la variable en la que. | 7 gonesrmaiscussyminisaas

deseamos buscar, y después seleccionar

el menul Edicion y Buscar. Hay que

——————

introducir el valor que se quiere hallary
después pulsar Buscar siguiente.
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2.4. IMPORTACION Y LECTURA DE ARCHIVOS

Los archivos de datos en SPSS tienen siempre la | @ ? g

Buscar en |4 Downdoads Z 8 B E
extension .sav, por lo que para abrir un archivo de  |_ oo
datos existente hay que ir al menu Archivo y elegir
Abrir y Datos. Entonces se abre un cuadro de

didlogo donde podemos buscar la ruta donde se

encuentra el fichero que queremos abrir, lo | s see oo ] ()
Aachives O Hpo: ) =] b
seleccionamos y pulsamos Abrir. F e
L Hquda o

También pueden abrirse e importarse en SPSS |

archivos de otros programas. Para ello, en el mismo cuadro de didlogo anterior, hay que pinchar
en la flecha de la casilla Tipo de archivos, desplegdndose un menu contextual donde aparecen
los tipos de archivos que puede abrir SPSS.

Una vez que abrimos un archivo ya existente, podemos estudiar qué variables tiene y en qué
formato mediante la opcidn Informacion del archivo del mend Utilidades. Se abrird una ventana
de resultados con la caracterizacion de todas las variables.
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3. FUSION DE ARCHIVOS

En determinadas ocasiones necesitamos trabajar con mdas de un fichero de datos, y la
informacidén se encuentra repartida en varias tablas, por lo que es necesario juntar o fusionar
dos o mas tablas en una nueva que contenga el resultado de las tablas anteriores. Pdemos
fusionar variables o bien fusionar casos.

3.1. ANADIR VARIABLES

En este caso de trata de afiadir nuevas caracteriticas (nuevas variables, o columnas) a un archivo
gue ya contiene otras variables de los mismos individuos. Para ello, los archivos que vamos a

fusionar tienen que cumplir unos requisitos:

v Los dos archivos deben contener una variable comin a ambos ficheros que identifique cada
caso en ambos ficheros (p.e. numero de caso), con un valor Unico para cada individuo, o
sea, debe estar presente en ambos ficheros, y su valor debe serigual en.ambos ficheros
para cada caso.

v Los dos archivos deben estar ordenados de menor a mayor por la variable que identifica
cada caso.

Puede suceder que los dos archivos tengan exactamente los mismaos casos, o bien que sélo
coincidan algunos. En este ultimo supuesto, podemos hacer que los casos del archivo resultante
sean‘la suma de los casos de los dos archivos, o que uno de los dos archivos “domine” al otro y
sean solo sus casos los que integren el archivo resultante.

Veamoslo paso a paso con un ejemplo.

Supongamos el :

Archivo Edicin Yer Datos Transformar Analizar Gréficos Utiidades VYentana ?

archivo  “hospitall” = ; .
a O E R E RO EEEE
pacientes, en los que .num_h:ls.l. nombre |edad| Sexo | clso | ch |.chb ‘ th Itas_1|tad_1| el:l
se incluyen, entre 1 1 Riz [ 6 [ 0 [ 2 [ 310 [47[ 140175105 [0
2| 2 | Pérez | 46 1 2 23 (I | . |30 | 70 |1
otras, dos variables 3| 3 | Gémez | &7 1 3 243 |43 176 | 140 | 85 | 1
dast q 4 4 | Sanz 53 0 2 198 [ 32| 67 | 136 | 75 | 1
con sendRysyRrgase 5| 5 | Lépez | 51 0 2 | 234 43| 112 | 125 | 80 | 1
presic’)n arterial 5_ 5 | 0_[3_2 _ 43 1 _2 218 55 143 _ I?_U | 75 | 1
o 7] 7 | Muioz | 47 0 3 21 |43 [ 140 [ 150 | 75 | 1
sistolica  (tas) vy B 8 |Jiménez | 50 | O 2 [ 223 |45 | 139 | 125 | 75 | 1

diastélica (tad), con
la idea de repetir esas tomas en el tiempo y observar la evolucion de la presién arterial. En este
archivo, ademas de estos datos hay una variable que incluye un cédigo de identificacién o
numero de historia clinica, distinto para cada paciente y que lo identifica univocamente.
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Ademas, tenemos un segundo archivo

(5] hospital2 - Editor de datos SPSS

Archivo Edicién Ver Datos Transformar Analizar Gréficos Utiidades Ventana 7

“hospital2”, en el que se ha recogido

(=S| ®| || D] =k ol e
una nueva toma de tas y tad, y ﬁfmzﬁs_"___ w = :
queremos afiadir estos datos al archivo num_his| nombre | edad | sexo [tas2|tad 2| i |
“« H ” 1 1 l Ruiz 67 0 175 |
hospital1”. 2l 2 [ Peer [ 1 |15
Primero, hemos de tener abierto el 3 _i_._,_‘??&_ _::g 1
archivo sobre el que vamos a aiadir las 5] 8 || T110 | '
. . « . ” Bl 7 | Mufoz 160
variables, es decir, “hospitall”. A 7| 8 [ Jménez | 50 (ED
continuacién, vamos al menu- Datos y 8] 9 | Galindez | 145 |
9] 10 Sanz 120

elegimos Fundir Archivos y Afadir

Una vez elegido el archivo, se abre el
cuadro de didlogo para realizar la fusion.

En el cuadro Nuevo archivo de datos de
trabajo, SPSS elige por defecto todas las
variables del llamado “archivo de datos de
trabajo” (en nuestro caso, “hospitall”),
mas - las 'variables del archivo. externo
(“hospital2”) que no estan repetidas. En el
cuadro Variables excluidas quedan las
variables del archivo externo cuyo nombre
es idéntico a otras variables del archivo de
datos de trabajo. Si no hiciésemos nada

mas y seccionasemaos Aceptar, los datos del

Nombre de
archivo:

ed 3|

-] « Bk

Tipo de
archivos:

|hospital3

|SPSS (:sav)

archivo externo se sobrescribirian en el archivo de datos de trabajo sin tener en cuenta si el

individuo es el mismo. Para que esto suceda, hemos de seleccionar la opcién Emparejar los

casos en las variables clave para los archivos ordenados, seleccionar la variable de

identificacion de caso en el cuadro Variables excluidas y transportarla al cuadro Variables clave.

Vatisbles exchadas arishles exchadss

edad [+] ) edad [+]

nombed [+ nambees [+]

sex0+] B sl EI
Cambiar rambre. .

¥ Empaseia lox cazos en las
& Ambos schivos [acitan catos
" Elaichvo extemo es una tabla de claves
" El archivo de frabay o5 una labla de claves

™ Indicar cngen del cazo como variabls: |—

17 = Aschivo de datos de bisbaio  [+] = C:\napotspes11_S\hospitald sav

Variables clave:

CJ

¥ Empatesst los cazos en bas variables clave para los archivos ordenados
£+ Aumbos aschivos facllan casos
" El archivo extano ez una tabla de claves
" El archivo de irabajo ez una tabla de claves

d

I™ Incicas cegen del cao como vansble: [oaonr

Lb]

de dalos de rabao  [+] = Cinapotapes] !
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Auln queda por definir qué casos formaran parte del archivo resultante. Si elegimos la opcion
Ambos archivos facilitan casos, los casos seran la suma de los de ambos archivos.

[ hospitall - Editor de datos SPSS i =18 x|

Archivo Edicidn Wer Datos Transformar Analizar Gréficos Utiidades Ventana 7

S|8|8| B »|| 5 =k 6 Fle| mlklE Sl
|1:mrnJ'|is i1
num_his| nombre |edad|sexo| clso| cb |chb| tb I!as_1 tad_1{e fumal sede| peso| talla |nes acf| tas_2 | tad 2| =
1 1 Ruiz 67 | O 2 [310[47(140/175(105/0/ 0 | 0 [ 76 [ 177 |21 ] 175 | 110
2| 2 Pérez 46 | 1 2 |237 (37| . (130 70 (1] 1 0 [5 |160 |3 |1 135 | 80
3 3 Gomez 67 1 3 | 243 |43 1176/ 140 | 85 |1| O 1 B5 | 165 |1 |0 | 130 80
4 4 Sanz 53 0] 2 |198 |32|B7|135| 75 (1| O 0 76 | 168 | 2 | 1 135 80
5| & Lépez | 51 | O | 2 | 234 |43[112] 125 "o 1|18 [3[1] . | .
B 5] Diaz 43 | 1 2 |218 |56 (143|120 75 |1 0 | 1 84 | 185 |3 |1 110 70
7 7 Mufioz 47 | 0 3 |21 |43 (140|150 | 75 (1| O 0 67 | 160 |1 | O | 160 | 100
8| 8 |Jiménez |50 | O | 2 |223[45(139(125| 75 |1 1 | 1 |68 | 172 | . | 1| 130 | 80
9 9 Galindez | 58 | 1 145 95 =
10| 10 Sanz 51 0 120 80
1

Con esta opcién, ademds puede crearse una variable que nos dice de qué archivo procede cada
caso, si del externo o del de trabajo; para ello hay que marcar la casilla donde pone Indicar
origen del caso como variable.

Si elegimos la opcidn El archivo externo es una tabla de claves, el archivo origen “dominara” al
archivo externo, y sélo se incluirdn los casos existentes en el archivo origen, eso si, afladiendo
las variables nuevas del archivo externo.

(=] hospitall - Editor de datos SPSS T =l8lx|

Archivo Edicion Ver Datos Transformar Analizar Gréficos Utiidades Ventana ?

288 B o|| 1) =] al £ HElFE %

|1 : num_his |1
num_his| nombre |edad|sexo| clso| cb |chb| tb Itas_1|!ad_1 ec| fuma| sede| peso| talla |nes| acf |tas 2 I tad 2 | 2
1 1 Ruiz 67 | O 2 | 310 47 |[140{ 175|105 (0| O 0|76 |177 | 2 1 175 | 110 |
2| 2 |Pérez |46 | 1 | 2 (237 |37 . [130[70 1] 1 [0 [ [160 3| 1 | 135 | 80 |
3] 3 Gémez | B7 | 1 3 | 243 |43|176/140| 85 |1| 0 | 1 | B5 | 165 |1 0 130 | 80 |
4 4 Sanz 53 | 0 | 2 |198|32(8B7(135|75 |1| O (O |76 |168 |2 1 135 | 80 |
5 5 Lépez | 51 | 0 | 2 |234 |43 112|125 10| 1|7 |168|3]| 1 . .|
6] 6 Diaz 43 | 1 2 |218|56143/120 | 75 (1| O | 1 | 54 [ 165 |3 | 1 110 | 70 |
71 7 Mufioz | 47 | O | 3 |231/43/140/150 | 75 (1| 0 | O |67 [ 160 |1 | O 160 | 100 |
8 8 Jiménez | 50 | 0 | 2 |223|45|139/125| 75 |1]| 1 1 |68 | 172 1 130 | 80 |
g | |
10 | |
1 | | |

| |
Por el contrario, si escogemos la opcidn El archivo de trabajo es una tabla de claves, sera el
archivo externo el que domine al archivo de trabajo, y en el archivo resultante con todas las
variables sdlo estaran los casos que aporte el archivo externo.
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Puede suceder que alguna de las variables excluidas se llame igual que alguna de las variables
del archivo de trabajo, aunque su contenido sea diferente. En esa situacion, puede cambiarse al
nombre de la variable pulsando el botén Cambiar nombre, y automaticamente la variable
pasara al cuadro de Nuevo archivo de datos de trabajo.

[z hospitall - Editor de datos SPSS -18] x|
Archivo Edicidn Wer Datos Transformar Anslizar Graficos Utiidades Ventana 7

S16|8| B || 5] k| & £l DIBIE Bl
|11:ne.s
num_h'rsl nombre Iedalsexol clsulcb]chb] th lias_‘iltad_‘llec]fuma]sedelpesol tal[aIE] acf tas_2|tad_2| =
f] + [ Ruz [67] 0 | 2 [310[47[140/175 [105 |0 0 [0 [76 [177[ 2| 1 [ 175 | 110 |
2| 2 | Pérez |46| 1 | 2 [237(37|. 13070 |1| 1 | O |56 (1603 | 1 [ 135 | 80
NG| 3 [Gémez [67| 1 | 3 [243(43 176/ 140 | 85 [1] 0 | 1 |65 (165 1| 0 | 130 | &0
‘*ﬂ | Sanz  |53| 0 | 2 [198/32]87 135 | 75 |1/ 0 | O |76 {1682 1 | 135 | 80 |
5| © | Diaz |43] 1 | 2 | [ ]110 |1 [S4]165/3] 1 |10 ] 70 |
B 7 |Muioz |47/ 0 |3 | 751110 [0 |67 [160] 1| O | 160 | 100 |
7| 8 | Jiménez (50| 0 | 2 | [78 11 [ 1 |es[172] . [ 1 [130 | 80
8| 9 | Galindez 58| 1 . | | 145 | 95
9 10 [ saz (51| 0 ] g 120 [ 80 | _|
10 ' [ i i :
3.2. ANADIR CASOS
Para aﬁadir casos deberl'amos Afadir casos desde C:\napo'spss11_5\hospital3.sav ~ Tl _XJ:
z Van. desemparejadas Vari el nuevo archivo de datos de trabajo:
tener los dos archivos con las = fooes ngbios on o i
sexo 7] num_his -
mismas = variables, ~con los = |2l oy
5 clso
mismos nombres, 'y con cb |
o | fehb
i indivi = tas_1
diferentes  individuos. ~ La tag. 1 |
operacion se realiza pinchando I rrich Cieh B Eres Cons Tisbles
en el menu Datos y eligiendo rigenOl
Fundir archivos y Aiadir casos.
Como en el apartado anterior, . achivo de detos de trabsio Aceptar | Pegar | Restablece|
se abre el cuadro en el que hay ~ [*)=Cnspolspssil_Sthasplald sav Cancelar | Apude |
que seleccionar el archivo del que queremos afiadir los casos.
Entonces aparece el cuadro de didlogo para efectuar la fusion.
En el cuadro Variables en el ks
o Varnables en el nuevo archivo de datos de trabajo:
nuevo archivo de datos de e - 00 Co et
trabajo aparecen las variables o
e gz e clso
gue se encuentran con idéntico
nombre en los dos archivos, =
que SPSS reconoce como
comunes a ambos. En el
cuadro Variables
desemparejadas estdn (g Archivo de datos de trabaio [[aceptar |  Pegar | Restableces|
aquellas que sélo aparecen en ~ [*)=Cinapohspssil_Sthospital3.sav Concelar | Ayuda_ |

uno de los dos archivos (un asterisco o una cruz indican en cual). Si queremos que una variable
desemparejada forme parte del archivo resultante, puede seleccionarse y pasarse al cuadro de
la derecha, aunque légicamente sélo contendra datos de los casos del archivo del que procede.
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Conviene examinar bien las variables desemparejadas, porque puede ocurrir que una variable
tenga nombres distintos en los dos archivos que queremos fusionar, pero en realidad contenga
la misma informacidn. Si eso pasa, puede identificarse una variable con la otra, seleccionando
las dos, y pulsando el botdn Casar; en ese momento, desapareceran del cuadro de Variables
desemparejadas y se incluirdn en el cuadro Variables en el nuevo archivo de datos de trabajo.
Otra opcién es cambiar el nombre de una de las variables con el botén Cambiar nombre, y
ponerlo igual al de la otra, para que el programa pueda identificarlas como la misma.

Al igual que en AAadir variables, puede crearse una nueva variable que nos indique de qué
archivo procede cada caso, seleccionando el botén Indicar origen del caso como variable.

Unidad Docente de Medicina Preventiva. Universidad Complutense de Madrid Pdgina 18 de 56



4. TRANSFORMACION DE DATOS

En ocasiones es necesario crear nuevas variables a partir de otras ya existentes o modificarlas
para poder explotarlas de forma mas adecuada. Esto se realiza mediante las opciones de
transformacion de SPSS.

4.1. CALCULAR VARIABLE

Esta funcidn crea una nueva variable | cecuraisie ® x

Variable de destino; Expresién numérica:

basandose en transformaciones a

partir de otras variables. Para acceder

. , & @11 serraana |-
a esta utilidad hay que seleccionar los | |& ez esoezs Grupo ds fundones
qj@‘l‘\?_ﬁ:x: e . » - = = Tndﬂ’
mends  Transformar vy - Caleular. | 3575 s Fomno cenvads
&b @113_Dislipemia Conversidn
Entonces aparece el cuadro de didlogo & o ovenan Fechahora edua)
& @113_Sedentaris -

Calcular variable. & @113 sindieta
&> @113_Microalbu. E] E] + Funciones yvariables especiales:
&5 @113 _Fibrinoge:

En primer lugar, hay que escribir el | &amzsram

& @114_Enfaso
o L , &) @115_Depresién
nombre de la variable de destino; ésta | & e o
& @115_Demencia

@115_Alcoholis. =

puede ser una variable ya existente o | [€2I220

bien una variable que se vaya a afiadir | | [siepdjconoon e setecion de casos opciona

al archivo. Una vez escrito también ( J otz (ancaic) tie)

pueden definirse sus atributos pulsando el botén Tipo y etiqueta. Después hay que construir la
expresion que nos dard los valores de las variables. Pueden incluirse constantes, variables
definidas previamente, operadores de la calculadora o funciones.

OPERADORES DE LA CALCULADORA: suma (+), resta (-), producto (*), cociente (/), potencia(**),
igualdad (=), desigualdades (<, >, <=, >=, =), paréntesis, y operadores l6gicos AND (&), OR (|) v
NOR ().
FUNCIONES: existe una amplia variedad de funciones utiles para realizar transformaciones sobre
variables, y algunas de las mas interesantes son las siguientes:

FUNCIONES ARITMETICAS:

v’ ABS: calcula el valor absoluto de un nimero.

v" RND: redondea una cifra por aproximacion al nimero entero mas cercano.

v" TRUNC: elimina la parte decimal de un numero.

OTRAS FUNCIONES MATEMATICAS: SIN, COS, EXP, LG10, LN, SQRT, etc.

FUNCIONES ESTADISTICAS: SUM, MEAN, SD, VAR, MIN, MAX.

FUNCIONES LOGICAS:

v' ANY: la funcién requiere 2 argumentos: una variable (prueba), y un valor o lista de
valores. Crea una variable nueva que asigna el valor 1 (verdadero) si el valor de la
variable prueba coincide con alguno de los valores de una lista, y el valor 0 (falso) si no
coincide.

v" RANGE: es como la anterior, pero en vez de un valor o lista de valores, hay que introducir
un rango (valor minimo y valor maximo) o rangos. Asigna el valor 1 (verdadero) si el valor

de la variable prueba esta incluido en el rango introducido, y el valor 0 (falso) si no esta
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incluido.
FUNCIONES DE GENERACION DE VARIABLES ALEATORIAS:

Para generar numeros aleatorios (pseudo-aleatorios) puede establecerse la semilla u origen
empleado por el programa, de forma que se pueda reproducir una secuencia de nimeros
pseudo- aleatorios. Para ello debe seleccionarse el menu Transformar y después Semilla de
aleatorizacion.

v RV.NORMAL: crea una variable con valores aleatorios de una distribucion normal

estandarizada (con media y desviacion tipica la que indiquemos).
v" RV.UNIFORM: genera en la variable nUmeros aleatorios en el-rango que se indique.
FUNCIONES PARA EL TRATAMIENTO DE FECHAS:

v CTIME.DAYS: sirve para calcular tiempos transcurridos en dias. Toma como referencia
una fecha estable, la de instauracién del calendario gregoriano (15 de octubre de 1582).

v' DATE.DMY: reconoce unafecha y la expresa en segundos transcurridos desde la fecha
de referencia.

FUNCIONES CON VARIABLES DE CADENA:

v CONCAT: permite afiadir los caracteres de varias variables de cadena. Antes de crearla
hay que definir en el cuadro de didlogo los atributos de la nueva variable.

v' LENGTH: devuelve la longitud (nimero de caracteres) de una variable de cadena,

incluyendo todos los espacios en blanco.

v LPAD: permite completar por la izquierda una variable de cadena con espacios en blanco
o con los caracteres que se le indique.

v'  LTRIM: devuelve una variable de cadena eliminando los espacios en blanco que
preceden a la misma.

v\ _RTRIM: devuelve una variable de cadena eliminando los espacios en blanco posteriores
ala misma.

El orden en que se procesa una expresion es el siguiente:
v'  Expresiones entre paréntesis.
v" Funciones.
v Operadores aritméticos, con la siguiente prioridad:
0 Potencia.
0 Producto y cociente.
O Sumay resta.

Ademas, a la hora de crear la variable puede hacerse sélo en un grupo de casos de la base de
datos, mediante el botdn Si. Al pulsarlo se abre el cuadro de didlogo Calcular variable: Si los

€asos.
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o =

Calcular variable: 5i los casos X En
@ statec " Incluir todos los casos
g edad & |ncluir 3i &l caso satisface |a condicidn:
@ ese | [peso = 44 =]
@ peso P
> altura =
& tipfurn
@ neigs
@ fumact - ;—:é
% furnnn =] =] ]
3 fumpas
@ alcohal ﬂ ﬁ Ul o CDFNORM(valorz)
@bebact 0 (2 LU _Eliminar | AN 1] | COF.BERNOULLI(=.p) =
> bebpas
> bebrun = Eontinuari Cancelar i Apuda i

£, 5 e
Con esta funcion se crea una variable que + Contar apariciones de valores dentro de los casos

permite contar el nimero de veces que

aparece

variables. Para ello es conveniente que

las

expresadas o codificadas en los mismos
valores, por ejemplo, 0 (No) y.1 (Si). Para

realizar

seleccionar

variables

APARICIONES DENTRO DE LOS CASOS

un valor en una lista

de esa lista

esta operacion

el

estén

hay que

Yariable de desting:

de

@ Pezo en kg [peso]
< Talla en cm [altura]
<# Fumador [tipfum]
& Nomero de cigarillo
< Gramos de alcohol |
< Colesteral HDL [hdlc
@ Colesterol total [totc

-

® Edad [edad] j‘

[

este cuadro puede
seleccionarse un conjunto de
casos incluyendo una o varias
condiciones sobre las variables
utilizadas para la transformacion.
Si
condicion,

no se establece ninguna

por defecto |Ia
transformacion incluira todos los

casos del archivo.

4.2.

x

Eliqueta del destino:
IN! de factores de riesgo

. .- Pegar
Wariables numeéncas; £d

# Bebedor actual [bebac
@ Hipertension artenal [hi
® Diabetes [diabetes]

Definir valares... |
‘ Sj...l

Restablecer
Cancelar

Ayuda

[

menu  Transformar vy

después Contarapariciones.Se abrirdelcuadro de didlogo Contaraparicionesdevalores dentrode

loscasos.

Hay que dar nombre a la nueva variable que se va a crear, y seleccionar las variables en las que

se quiere contar el nimero de apariciones. A continuacion, se pulsa el botén Definir valores. En

Contar valores dentro de los casos: Contar los valores

el cuadro de didlogo Contar
valores dentro de los casos:
contar valores se especifican los
valores que se desean contar, ya
sean valores discretos o rangos de
valores, pulsando el botén Afadir
cada vez, y al finalizar pulsando
Continuar. Ademas, al igual que

cuando calculdbamos una nueva |

W alor

€ Perdida par &l zistema

& Valorn I‘I

= Perdida por el sistema o usuario

Contar los walares:

Afiadir |
[Eamtran |

" Rangm Biman |
I fiasta I
" Rangm
Wellmenon basta I
" Rangm
| Hiasta ellmavorn Continuarl Cancelarl Ayuda |

variable, pueden imponerse condiciones para realizar esta transformacién sélo en un subgrupo

de casos, pulsando el botdn Si.

4.3. RECODIFICAR VALORES

La recodificacion de valores se utiliza para modificar los valores de una variable ya existente.

Esto es bastante util para agrupar o combinar categorias en las variables. La recodificacién

puede realizarse sobre la misma variable o creando una nueva. Es aconsejable esta segunda

modalidad, ya que si recodificamos sobre la misma variable se perderan los datos originales,
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siendo imposible luego su recuperacion. Las variables recodificadas pueden ser numéricas o de
cadena. Para acceder a esta funcidn hay que seleccionar el menu Transformar,yluegosituarel
ratédnsobreRecodificar;automaticamentese despliega un menu con las opciones En las mismas
variables, y En distintas variables.

4.3.1.RECODIFICAR EN LAS MISMAS VARIABLES

Al elegir los menus citados se abre el ' Recodificar en las mismas variables

Wariables numéricas:

cuadro de didlogo Recodificar en las : fceptar
G statce o & tipfum

mismas variables. ® edad [ R
W ese Restablecer I

En primer lugar, se selecciona la variable ® s Carcels_|

ue se quiere recodificar, y después ha @ noigs Apud
q q Y P y 4 fumact —-}E-a-J
que pulsar el 'boton Valores antiguos y | |® fumnun ‘ si. | !
’ i A fumpas =
nuevos, abriéndose el correspondiente | |® akohdl El Velores antiguos y ruevos.. |

cuadro de didlogo.

El va Ior antiguo es el va |or o va |Ores gue se Recodificar en las mismas variables: Yalores antiguos p nuevos
—Walar antiguo— — "Va\or nuevo

van a recodificar, y pueden ser valores | &wwe [ R Eerdidoporswstema%“

£ Perdido por &l sisterma |

discretos 0 rangos de valores, asi COMO |« oo o o siteme o usumi — Anligus -> Nuevo
I i & Fn ETN i
valores perdidos. ; ot | | !

. A IR
El valor nuevo es el valor individual en el que R [ i
se recodifica cada valor o rango de valores | © fame

! frasta el magor -

d ntiguo. = Todos los demés valares

Cunlinuarl Cancelall Apuda | -

En el recuadro AntiguoPlPINuevo se van

reflejando todas las especificaciones para la recodificacion cada vez que se pulsa el botén
Afadir.

Al acabar hay que pulsar Continuar, y en el cuadro que queda, Aceptar. Automaticamente

aparecera la variable con los nuevos valores, desapareciendo los previos.

4.3.2.RECODIFICAR EN DISTINTAS VARIABLES

ecodihicar en dishintas vanables

En este caso se realiza la misma

War. numérica -» Yar. de resultadao: .

id @ statee : Wariable de resultado———
operacion, pero los nuevos valores  { X - tifur > funar Norbre;
apareceran enuna nueva variable, -.gese | ot

B . % peso Etiguetas

preservandose la variable de | |®alus T

] > ncigs
origen. @ fumact ; .

4 fumnun | Si.. | |

Aqui también hay que seleccionar

. . 5 @ alcohal Yalores antiguos ¥ nuevos... |
primero la variable que se quiere ' |4 bebac
recodificar, y ademds hay dar @ betpas of _tove | e | Bestbleoer| Comcslar | A |

nombre a la nueva variable que se
crea con los nuevos valores. Una vez hecho esto se pulsa el boton Cambiar, y la operacion se
verd reflejada en el correspondienterecuadro.

Después se pulsa Valores antiguos y nuevos, y como en el caso anterior se especifican todos los
cambios para la recodificacion, pulsando Continuar al terminar, y Aceptar después. En este caso
aparecera la nueva variable con los nuevos valores especificados para la recodificacion.
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4.4. ASIGNACION DE RANGOS

Permite crear una nueva variable que [EXEEIEFTETTYETT
contiene el valor de la posicion que ocupan | satce \-’ga:c':d
los datos cuando éstos son ordenados de ﬁ.},’ﬁi EZ'ZD b | Fiame I
mayor a menor o viceversa. ::; :L‘::fn Restablecer ]

. p 4 rcigs P Cancelar I
Hay que seleccionarel menu Transformar, y |4 imact Por s
luego Asignar rangos a los casos, abriéndose | % "™ o L

H e - Agighar rango 1 a—

el correspondiente cuadro de didlogo. - iglm megnm S e ot
En él se seleccionan las variables para cuyos | © Valarmayar Tipos derango... | Empates.. |

valores se quiere asignarlos rangos. Existe la

posibilidad de seleccionar diferentes métodos.-de asignacion de rangos en el botdn Tipos de
rango. También puede seleccionarse el sistema para asignar los rangos a-los valores empates,
pulsando el boton Empates.

4.5. CATEGORIZACION DE VARIABLES

Con esta funcién se convierten datos numéricos envarias categorias. Se crea una nueva variable.
Los valores de la variable se categorizar segun grupos de percentiles, de-forma que cada grupo
tiene aproximadamente el mismo numero de casos. De esta forma el programa asignara en la
nueva variable creada el valor 1 a cada valor del primer grupo, 2 a los valores del segundo grupo,
y ‘asi sucesivamente. Para efectuar esto hay que escoger en el menu Tranformar, y luego
Categorizar variables, abriéndose el cuadro de didlogo. Hay que seleccionar en el cuadro la
variable a cuyos datos se quiere categorizar.

4.6. RECODIFICACION AUTOMATICA

Esta opcidn convierte los valores de |y ey eIy Emr
una variable (ya sean numéricos o de ° [& stee Wariable > Nuevorombre
- @ ese AT r
cadena) en valores numéricos enteros @ poso Pegar |
consecutivos, creando una nueva :i;‘";ﬂ; _Bestablece |
. . = H P D. Cancelar i
variable con las mismas etiquetas vy '-%;‘C'QS
| <> fumact Apuda i
valores perdidos de la " variable B fumnun Uz e IiedadZ
.. », i | fumpas - Recodificar empezando por————
original. A esta funcion se llega | |% scohol & Menorvalor ¢ Mayor valor |
> hehact = |

eligiendo los menuds Transformar vy
después Recodificacion automadtica, apareciendo el correspondiente cuadro de didlogo. En él
hay que seleccionar la variable que se desea recodificar y poner-nombre a la nueva variable,
pulsando después el botén Nuevo nombre. Ademas, puede elegirse si la recodificacién comienza
desde el valor inferior o superior. En el caso de las variables de cadena la recodificacién

comienza por orden alfabético, con las mayusculas antes que las minusculas.
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5. GESTION Y TRANSFORMACION DE ARCHIVOS

En muchas ocasiones os archivos de trabajo no presentan la disposicidon dptima para el trabajo
que se pretende realizar. Es posible que tengamos un archivo o base de datos “en bruto” de
forma que necesitemos efectuar determinadas transformaciones para facilitar las operaciones.
Estas transformaciones incluyen cambiar la ordenacidn de los casos, definir subconjuntos de
casos, etc. A continuacidn, se detallan algunas de las mas interesantes.

5.1. ORDENAR CASOS

Esta funcién ordena todos los
casos a partir de los valores de |® sttce - Lcty ol
B _ B ese > edad - Ascendente

una o mas variables, de forma |4 peso Pegar i

ascendente o descendente. Hay :g:g;ﬂfﬂ Bestablecer |
F P b r—Orden de clasificaciin—; Cancel

que elegir los. ‘menuls Datos y |® ncigs | & Ascerdente okl i
. 39 fumact ' ' - . ﬂ_','uda

posteriormente Ordenar casos. & furnun =l " Descendente s |

Si se selecciona mas de una variable de ordenacion, primero se ordenaran los casos en funcion
de los valores de la primera variable, y si el valor de ésta es igual en mas de un caso, quedaran
ordenados en funcién de los valores de la segunda variable, y asi sucesivamente.

5.2. TRANSPONER ARCHIVOS

Transponer crea un nuevo archivo de datos [T

Wariables:

en el que se transponen las filas y las  [® tipfum
> ncigs
& fumact

Aceptar

columnas del archivo original de forma que Fegar

did.

los casos pasan a ser variables y las variables, g i fehere
; A __'j Cancelar
casos, creandose automaticamente una |® aeohel ,
#> bebact . Wariable de nambres: Aypuda
nueva variable con los nombres de las 1 hehnas &

variables originales.

Al cuadro de didlogo se accede através de los menus Datos y Transponer, y en él hay que
seleccionar las variables que se quieren utilizar para hacer la transposicion; las variables no
utilizadas se perderdn, por lo que sera prudente grabar el nuevo archivo con distinto nombre si
no se quiere perder definitivamente dicha informacion.

Otra posibilidad es elegir en el mend Datos |a | Asistente de reestucturaciondedatos [

. s D . Bienvenido al Asistente de reestructuracion de datos.
opcion Reestructurar. Se abrird un. cuadro de

Este asistente le apudard a reestucturar los datos de varias variables [columnas) de un dnice caso y convertilos
dial t istent &n grupos de casos relacionadas [flas] o vicaversa, o pusde seleccionar transponet los datos
g q p El asistente sustitue el conjunto de datas actual con los dates reestucturados, Advierta que la
resstructuracin de s datos no se pusde deshacer

modificar de forma mas compleja el archivo

¢Qué desea hacer?

& Hissstiucturar 155 vaiisbles selecoionatas en casos

de datos en funcidn de sus casos-y sus

Utiice esta opeitn cuando cada case de los datos actuales
conteng una saiie e varisbles que desea rearganizar, en ol
nueve conjunta de datos, come giupos de casos
relacionadas.

variables. Una de las opciones de este

" Reestucturar los casos seleccionados en variables

asistente es la transponer el archivo, que es

Utiice esta opcitn cuando disponga de orupos de casos
relacionadas entre sf, los cuales desea reorganizar de manera
que los datos de cada gupa se representen, en el nusvo
canjunta de dates, coma un casa ndividual,

idéntica a la comentada anteriormente.

" Transponer todos Ios datos

Todos los casos s convertisn en variables y las variables
seleccionadas se convertirén en casas en el hueva conjunto
de datas. [Si selecsiona esta opcién, finalizara el asistents y
apareeerd el cuadio de dialogo de transpesicion.)

< Ay, I Siguiente > I Firializan Cancelar Apuda
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5.3. SEGMENTAR ARCHIVO
Esta funcién segmenta o divide el archivo

R , @ edad " Analizar todes log casos, no crear log giupos Aceptar
de datos en distintos grupos, que serdn | |®COLESTEROLEMIE || € Comperar los gups —
. . & COLESTEROL HOL ' Diganizar los resultados por grupos ]
analizados de forma aislada cuando se | |# TRiGLCERIDEMA Grupos basados er: Restablecsr
@ TENSION ARTERK pry E——
1 H 1 H @TENSIDN ARTERI:
realice cualquier procedimiento | & o ® CLASE SOCIAL [cho) —

s 4 . . < fuma
estadistico. Pueden seleccionarse varias | X cfteuramiemo .

® peso i Qidenar archivo zegin variables de agiupacidn

variables de agrupacién, de forma que | |4 I T s

primero se crearan los grupos en funcién de Estado actual Orgarizar los resultados seadn:sexo clso

la primera variable seleccionada, y luego

cada uno de los subgrupos a su vez se segmentard segln la segunda variable seleccionada, y asi
sucesivamente. Pueden seleccionarse hasta ocho variables de segmentacion. Para hacer esta
operacion hay que seleccionar los menus Datos y Segmentar archivo, apareciendo el cuadro de
didlogo correspondiente. En-la ventana de la izquierda aparecen las variables del archivo de
trabajo, que podremos seleccionar para segmentarlo, pasandolos a la ventana Grupos basados
en. El cuadro da diversas opciones: con la primera no se crea ningun grupo; con la opcion
Comparar los grupos se realiza la segmentacion presentandose los datos juntos para poder
compararlos, y con la tercera opcién, Organizar los resultados por grupos, se hace la misma
segmentacién, pero la ventana Resultados presenta los datos organizados por separado e

i Hesulades? - Vises SPSS para Windows Bl i HesultadosZ - Viros 5P55 pa
fughren Eein Yoo jnowin Fomain fnskew  feblos Uikdsdm Veplna 3 Sughen Eifeain e e Fomats dusboe fedces Uikdees Veptes 1

Zlelein »| =l o Blkv] @ & 1 ISR T et e ES T
H e e 4 Y .:L:.[ 2=l oo ==
SEXO = HOMBRE, CLASE SOCIAL = MEDIA
Descriptivos
[y Estocisicss o
Estaisicos duescriptves
it — N Minim | Manms | Madia | Dew fip
:'.:';:ﬁf;nl: ";gv: SOCW M Minimo | Mamme | Media 5;\-;&-‘ TEROL HOL ‘ ) o a1 8,7
4 ¥ o o Wdlida (segin lista) o
4 3 BEXND = HOMBERE, CLASE SOCIAL = MEDIA,
B
2l f [ am
T ; = = Hr D | SEXO = HOMBRE, CLASE SOCIAL =BAJA
[ & 50 -] =
| ) e
Rl ! | 1 T | Estatistics descriptvos®
Hivalda Gsegin lsts) i " winme | wiome | wvow | b i
TOLESTOROLHOL 7 A._‘ 0 RS
S0 = HOMBRE, CLABE SOCIAL = AAIA
R | 1 T | | -
P S —" P —— ¥ Frocmabs 5655 pera sk trmgnads ¥ Frocrashs SP55 puna Wk ok

Himcio| | & A i || Abwoendo | 8 6esens v | B 116AE Y DRA | Bilbwen £t | Renitodon... | (B | Binicio] | @8 (A %1 | ewhs | Boeen | #yrione | Hiswress |[Enoeun. ®)inigm | ®jeseno | BT 0w
identificados segln las variablesseleccionadas.
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5.4. SELECCIONAR CASOS

Esta es una opcidn que permite seleccionar un grupo de casos del archivo de trabajo en funcidn
de diversos criterios que pueden establecerse en el cuadro de didlogo. Los casos seleccionados
seran los utilizados Unicamente en cualquier proceso estadistico que se realice. Los casos no
seleccionados pueden ser eliminados total o temporalmente (filtrados). Es aconsejable filtrar los
€asos, ya que en caso contrario la informacién eliminada se pierde definitivamente; en caso de
elegir la opcidn Eliminados, los casos se eliminaran definitivamente en el momento en que se
guarden los cambios en el archivo de trabajo. Se accede a esta funcidn seleccionando los menus
Datosy Seleccionar casos.

La primera opcién del cuadro de didlogo es
Todos los casos; en esta ocasion Nno se  [3 . = s o= 140 o (tad 52 301 =
realiza seleccion alguna, o se deshace - fgéﬁsmucmum S
una Se.|eCCIOI’.1 reallz'ada prevname:n.tle. - f;; Egtggggﬁgf Eol ol ] e e E
Seleccionar si se satisface la condicion | | g = |® TRIGLICERIDEMIA c=|1>=] [4]/5] 6| [AES(expr_rum) ]

~ AMY[prueba,valor walor...)
i|—=| llil_3| ARSIM[2xpr_run)

L] o ||| |ARTANEEsp_rum)
r

Al seleccionar la opcidn Si se satisface | |4 |® TEMSIONARTERL
Ny, . , ) ® & ENFERMEDAD CO
la condicion se activa el boton Si, que | & | fuma

@ @ SEDEMTARISMO [:

COFMORM[valorz)
COF.BERNOULLI[E.R) =l

=
f> y_A} TEMSIOM &RTERI: :II
]
:I

hemos de pulsar para establecer dicha

@ §f> peﬂso = Continuar | Cancelar | Ayuda
condicidon. Aparecera el cuadro de | |#® S
[, i , 5 @ fums —
didlogo Seleccionar casos: Si. Con él > SEDEMTARISMO [ " Usar variable de filra:
. , > pesn I
podremos definir qué casos queremos ;; talla
9 0 r §¢> NIVEL DE ESTUDI — Log cazoz no geleccionados zon
seleccionar, mediante las variables del & ANTECEDENTES ¢_|[L|IV Eilrads € Elminados
D b x

archivo de trabajo, operaciones vy

Estado actual: Mo filtrar casos

Aceptar I Pegar | Eeslablecerl Cancelar | Apuda |

funciones.

5.4.1.SELECCIONAR = UNA
MUESTRA ALEATORIA DE CASOS

— Tamafio de la muestra

Mediante esta opcion podemos seleccionar un |
€ Aposimadaments | % de tados los casos

|
; ¥ Exactamente |3_~“ 5508 de los primeros Fﬁm&u £a503

subconjunto de casos de forma  aleatoria.

Elegiremos la opcidn Muestra aleatoria de casos y
, ; Eontinuarl Eancelall Apuda |
pulsaremos el botéon Muestra que se activa.

Aparecera el subcuadro de didlogo Seleccionar casos: Muestra aleatoria. El tamafio de la
muestra seleccionada puede ser:

v' Aproximadamente: podemos elegir un-porcentaje aproximado de todos los casos del
archivo de trabajo. Légicamente, cuanto mds casos tengamos en el archivo de trabajo,
mas se aproximara el porcentaje de casos seleccionado efectivamente al porcentaje
especificado.

v/ Exactamente: nos permite elegir un nimero exacto de casos, especificando el nimero
de casos a partir de los que se generara la muestra. Si queremos que sea a partir de
todos los casos del archivo, en la segunda casilla el nimero total de casos del archivo de
trabajo.
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5.4.2.SELECCIONAR CASOS EN FUNCION DE UN RANGO

bl

+ Seleccionar casos: Hango

Primer cazo Ulimo caso ’WI
Obsarvacion: |2 IB Cancelar
Ayuda

Esta opcidn selecciona un subconjunto de casos comprendidos en

un rango que nosotros mismos establecemos; este rango se basa

w v T T T

en los niumeros de caso del Editor de datos.

5.4.3.PONDERAR CASOS

Con esta aplicacion podemos asignar pesos a los casos en funcién
de una variable determinada. Al aplicarse una variable de ponderacién aparecera el mensaje
Ponderado en la barra de estado, y la ponderacidon seguira activada hasta que se aplique otra o
se desactive la ponderacidn. Los casos con valores perdidos, negativos o cero para la variable de

ponderacion son excluidos de los |pyrE————"
analisis estadisticos. Esta opcion se %sm j £ Mo ponderar os casos poepta_|
: ) 14 CLASE SOCIAL [cls
realiza eligiendo los ‘menus. Datos y & COLESTERDLEM, _ Pegar |
@ COLESTEROL HDL Wariabl de frecuencia: Restablecer
Ponderar casos, y entonces aparece el
7 4 &> TRIGLICERIDEMIA, @ edad
cuadro de didlogo correspondiente, en | |4 TENSION ARTERI: ﬂl
el cual hemos de seleccionar la @ TENSION ARTERI =] Estado actual: Mo ponderar casos Ayuda |

variable de ponderacion, de manera que sus valores se usan como ponderaciones de los casos
(por.ejemplo, un caso con un-valor'de 5 en la variable de ponderacion representara cinco casos
al realizar un procedimiento estadistico).

Esta opcidn es especialmente til para introducir datos en una tabla de contingencia de forma
rapida, como se ilustra en el ejemplo siguiente:

Se realiza un estudio sobre la asociacidn entre la ingesta de alcohol y la presencia de enfermedad
cardiaca, con 2.000 pacientes, en los que se recoge si han consumido alcohol de forma regular
durante los ultimos 5 afios, y si han sufrido enfermedad cardiaca en el dltimo afio. Para ver esa
posible asociacion podriamos crear una base de datos de los 2.000 individuos, con dos variables,
con valores 0 (No)y 1 (Si). Por lo tanto, habria cuatro posibilidades de pacientes:

v/ .Consumo de alcohol (1) sin enfermedad cardiaca (0).
v Consumo de alcohol (1) con enfermedad cardiaca (1).
v" No consumo de alcohol (0) sin enfermedad cardiaca (0).
v" No consumo de alcohol (0) con enfermedad cardiaca (1).

En cada una de estas posibilidades existiria un numero

Archiva Edicidn Wer Datoz Transformar  Analizar  Gréfico

, ) =|a|&8| B| of| 5 =[] s Flr
cuatro frecuencias es la suma de todos los pacientes del e |

de pacientes (frecuencia), de modo que la suma de las

estudio (2000). Asi podriamos crear una base de datos alcohol | enf car frec var
reducida con todos estos datos: 1 ? g?g
Si nosotros ponderamos este archivo por la variable g ? jgg

“frec”, estamos dando un peso a cada posibilidad, y este

ool fwafra | —

peso es el valor de dicha variable.

De este modo, si hacemos una tabla de contingencia para evaluar la asociacién, no estaremos
evaluando cuatro individuos, sino 2000:
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Archivo  Edicion Yer

i% Resultados2 - Visor 5P55

Imgertar

Formato  Analizar  Graficos

Utiidades  Ventana 7

z|=|S(R] Wl 5| o O[] 9f & ¢

é[o] =] -] mlo] zlza|

=l---{E] Tablas de contings

-v Titulo

Matas

@ Resumen del p
L& Tabla de contir|
@ Pruehaz de chi
L& Estimacion de

Tahbla de contingencia Enfermedad cardiaca * Consumo de

alcohol
Recuento
Consumo de alcohol
Mo Si Total
Enfermedad Mo 420 G50 1070
cardiaca si 560 370 930
Tatal 980 1020 2000

Pruebas de chi-cuadrado

Sig. asintdtica | Sig. exacta | Sig. exacta
Yalur yl (hilaleral) (hilaleral) furiilalerdl)
Chi-cuadrado de Fearson 57, 451 1 aan
Correccidn por
continuidad 56,655 ! 000
Razdn de verosimilitud 88,119 1 .00
Estadistico exacto de ——
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6. VISOR DE RESULTADOS

En esta ventana se muestran todos los resultados obtenidos al ejecutar un comando o
procedimiento de andlisis estadistico o grafico. Los resultados se ofrecen con un formato por
defecto (normalmente tablas para los estadisticos e imagenes para los graficos) que no siempre
nos permite su uso directo por defecto, ya que ese formato puede no ser el que mas nos
interese, por lo que el formato habrd que modificarlo o adaptarlo de forma que se adapte a lo
gue nuestro modelo de resultados requiere.

La pantalla del visor de resultados se divide en dos ventanas. La ventana de la derecha contiene
los resultados propiamente dichos, mientras que la de la izquierda muestra un indice de todos
los resultados de los procedimientos que hemos ido realizando y se que se van agregando
sucesivamente en esta pantalla.

i= Resultados1 - ¥isor SPS5 [CTET=]
Archivo  Edicidn  Ver Insertar Fomato  Analizar  Graficos  Utlidades  Ventana 2

=BS5S | B | Dl=|k| @ &

> == @O ==[3]|

=
Frecuencias
Estadisticos
PESQ ALTURA
M Walidos 1328 1326
Ferdidos 11 13
Media 78,20 173,549
Mediana 78,00 174,00
Moda a0 170
Diesy. tip. 12,21 748
arianza 149,00 66,95
Fercentiles 25 71,00 169,00
a0 749,00 174,00
75 86,00 17800
Histograma
PESO s
J | o

|T|SF'SS El procesador esta preparado [
ialnicio”J e I“_;ﬂ |J @Heproduct...l euramic-E...l @Explorando..l Hesulla... @Hesultados...l @Imégenes...l | %(ﬂé 10:32
Para ir viendo todos los resultados obtenidos se puede recorrer el panel derecho con la barra

de desplazamiento o bien pulsar en cada elemento del indice de titulares en el panel izquierdo.

Las caracteristicas  del panel-de resultados (tamafio y fuente de los resultados) pueden
modificarse con el menu Ver.

6.1. MOSTRAR Y OCULTAR RESULTADOS

Cuando tenemos una gran cantidad de resultados en la ventana puede ser util ocultar algunos
de ellos sin eliminarlos para centrarnos en aquellos que nos en ese momento nos interese. Esto
puedemos hacerlo de dos maneras:

v" Pulsar dos veces con el ratdn sobre el titular del resultado correspondiente.

ol

v" Seleccionarlo y después elegir los menus Ver y Ocultar, o bien pulsar el icono =.
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En ese momento el icono del elemento, que hasta entonces tenia la forma de un libro abierto,
cambia de aspecto, pasando a libro cerrado, y ademas aparecera un mensaje en la barra de
estado indicdndonos que ese elemento estd oculto.

Para volverlo a mostrar hay que hacer la misma operacidn, pero a la inversa.

Los resultados pueden desplazarse en la ventana para ordenarlos como mas nos interese:
v" Pulsando y arrastrando con el ratén.
v" Con las opciones Cortar y Pegar del menu. Edicién.

También puede eliminarse cualquier elemento (tabla, grafico, titulo) seleccionandoloy pulsando
lateclaSuproconlos menusEdiciony Eliminar.

6.2. INSERTAR

También pueden insertarse objetos en la pagina de resultados -mediante el menu Insertar:
pueden insertarse titulos, cuadros de texto para realizar anotaciones que nos interesen, otros

graficos de otros archivos, archivos |k R - 1>

. ipo de obieto:
externos, .0 ‘en general cualquier Lo chen Aceptar

% Crear nuevo Gréfico de Microsoft Excel =
obieto Gréfico de Microsoft Graph 2000 Cancelar |
] g " Crear desde un archivo | H0}a dé caleula de Mictosoft Excel

Imagen de Microsoft Word
Imagen de Paintbrush

A [ Como icono
! 3 . LM Auto Effect Behaivor
directamente mediante el conjunto LM Behavior Factoty |

Estas. operaciones pueden hacerse

t===—He iconos que aparece en

| ?ll @l ~ Resultado
— i - Inserta un nuevo objeto de Imagen de mapa de
a barra de herramientas: pans *

También pueden pegarse objetos

procedentes de otras ventanas de resultados mediante las opciones Cortar, Copiar o Pegar del
menu Edicion.

6.3. FORMATO

Con este menu podemos alinear todos los resultados como mds nos convenga para su
presentacién. Hay que seleccionar en el menu Formato la opcién correspondiente segun
gueramos centrar o alinear alaizquierda o derecha. Podemos ver cémo quedara la presentacion

mediante la presentacidn preliminar, en el menu Archivo, o con elicono E.. :

6.4. CAMBIAR EL NIVEL DE LOS TITULARES

El panel de los titulares nos muestra todos los elementos de la ventana de resultados como un
arbol del que van saliendo ramas. Nosotros podemos cambiar-los niveles de cada uno de los
elementos de la ventana. Por ejemplo,.si queremos que unos graficos estén al mismo nivel que
una tabla, o que una tabla dependa de un gréafico podemos “ascenderlo” o “degradarlo”. Estas
operaciones pueden realizarse de dos modos:

v’ Seleccionar el elemento y pulsar el botén derecho del ratén. Elegir la opcién Ascender
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o Degradar del menu contextual que aparece.

—

. . . LI
v’ Seleccionar el elemento y pulsar uno de los iconos de la barra de herramientas: é

6.5. GUARDAR LOS RESULTADOS

Como en cualquier otro trabajo, es necesario guardar los resultados que vayamos obteniendo
con SPSS. Esta operacidn se realiza como en cualquier aplicacion de Windows.

Ademas, en la ventana de resultados existe la opcién de guardarlos con una contrasefia. Para
ello hay que seleccionar el menu Archivo y después Guardar con contrasefia, apareciendo un
cuadro donde se nos pide introducir y confirmar dicha contrasefia.

Guardar con contrasefia

= Aceptar
Contrazefia: 2

I Cancelar

aill

Apuda

Confirmar conbrasefia:
Atencidn: Si pierde u olvida la contrazefia, no podra
recuperar loz datos. Es recomendable guardar las
I contrazefias y suz documentoz cormespondientes en un
Iugar seguro. [Recuerde que las contrasefias distinguen
entre mayizculas y mindsculas. |

Codigo OE M:
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7. SINTAXIS

Las instrucciones y procedimientos
que SPSS ejecuta, pueden guardarse

en una ventana aparte en forma de
comandos de sintaxis, de manera que
pueden guardarse en un fichero en el
ordenador (fichero con extension
.sps) y utilizarse posteriormente
(abriendo el fichero de sisntaxis y

ejecutandolos) para reproducir
nuevamente estos procedimientos sin tener que volver-a seleccionarlos con una sola orden. El
programa repetira de nuevo todas las instrucciones que hayamos almacenado previamente en
ese fichero. Estos comandos se guardan en unos archivos especiales de sintaxis, que no son mas
gue archivos de texto que contienen comandos.

Los comandos también pueden escribirse directamente sobre una ventana de sintaxis si se
conoce el lenguaje, pero existen otros procedimientos mas sencillos para que el programa
traslade los comandos a la ventana de sintaxis, y sin errores de escritura.

Cuando 'se va a ejecutar Notas

cualquier analisis Resultados creados 05-MAY-1895 19:38:16
I A . Comentarios

(procedimiento estadistico, Entrada Datos CMedicina

Preventivalpracticasiestadistica

grafico), en cada cuadro de Spsslauramic sav

didlogo aparece el botdn Pegar Filtro “ninguna>
Feso =ninguna=
que, al pulsa rIo, crea Segmentar archivo =ninguna=
L 1. M. de filas del
automaticamente una ventana archivo de trabajo 1339
. iy Manipulacidn de los  Definicidn de los Los valores perdidos definidos por
de sintaxis con los: comandos o| | valores perdidos perdidos el uglario seran tratados como
. . perdidos.
para gjecutar dicho Casos utilizados Los estadisticos se basan en todos
procedimiento_ los casos con datos walidos.
Sintaxis FREQUEMNCIES

WARIABLES=peso edad
IFORMAT=MOTABLE

INTILES= 4
ISTATISTICS=STDDEY VARIANCE
AT IRALIN WAL MEAMN MEDIAMN
MODE SUM

IORDER= AMALYSIS .

Ademas, en los titulares de la
ventana de resultados aparece
un apartado de Notas es los que

aparecen  estos - comandos
igualmente.

En la ayuda de cada cuadro de didlogo, puede hallarse informacion sobre los comandos
disponibles para ese procedimiento, ya que en la lista de Temas relacionados hay una opcién
que nos la da: Command Syntax.

7.1. Archivo diario

No obstante, todos los procedimientos que vayamos ejecuntando van almacendndose en un
archivo diario que se llama spss.jnl. En este archivo se van almacenando automaticamente y
por defecto todos los procedimientos efectuados en cada sesion, y puede abrirse como un
archivo de sintaxis (de texto). Para localizarlo tendremos que buscar y elegir del archivo spss.jn/
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en Opciones del menu Ediciondel editor de datos, enla pestafia General.

hospitall - Editor de datoz 5P55

Archiva  Edicidn Yer Datoz  Transformar  Analizar  Graficos U

Huevo * [ | asl ol
Abrir baze de datos 4 m
Leer datos de texta Resultados...
Proceso...
Guardar Chrl+5 ~
Otra...
Guardar como... :
tostrar informacion de datos... 1 3

7.2. Ejecucion de comados desde la sintaxis

Para ejecutar comandos de sintaxis
primero hemos de seleccionarlos

hospitall - Editor de datos SP55

Archiva Edicidn  “er Datoz  Transformar  Analizar  Gréficos  Utlidades  Ventana 2

Buscar en: IaTEmE j I I I‘fFI I I
| Outlook Startup.BAK,

Outlook Startup.Log

PRLEZES. TMP

spsninl

spssf-217123 tmp

spssf-307539. tmp

spasf-316677 tmp

é Office 2000 Premium Setup(0034)
=] Office 2000 Premium Setup[0038]
=] Office 2000 Premium Setup[0037]
E Office 2000 Premium Setup[0039)
2] Office 2000 Premium Setup[0041]
2] Office 2000 Premium Setup(0041]_MsiE ke
Z] Office 2000 Premium Setup[0042]
R

Aabrir I

Maombre de archivo: |

Tipo de archives: [ Todos los archivas (%7] =

Cancelar I

B Sintaxis4 - Editor de sintaxis SPS5

1l I I I [ [ I

en la ventana en la los tengamos, y

|| & AG 7l |

después hay que pulsar el botdn de
de
herramientas, o bien elegirel menu

ejecucion en la  barra
Ejecutar y después la opcidn que
gueramos del menu desplegable

que aparece.

Ejecutar comandn actual

Ejecutar comando actual

Ut MEAN MEDIAN MODE SUM

r?_ |SPS5 El procesador esté preparadn i
T T TeroT
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8. ESTADISTICOS DESCRIPTIVOS

El submenu Estadisticos descriptivos esta en el
menu Analizar, y ofrece una serie de opciones
para describir datos de una forma sencilla. Este
es, siempre, el primer paso que debemos hacer
en un estudio estadistico, para resumir vy
representar de forma facil gran cantidad de
datos; y ademas nos permite controlar la
presencia de errores en la carga de los datos. Asi

Analizar Marketing directo  Graficos  Utilidades  Ventana  Ayuda

Infarmes gﬁ e ===y
== \

Estadl‘stico[kdescrimivos Frecuencias... ]
TELES I;‘ Descriptivos —
Comparar medias A, Explorar @

] E -
Modelo lineal general
' 4 [H Tablas de contingencia... v

Razdn...
Modelos mixtos El—
Graficos P-P...
Correlaciones ] <
Regresidn Graficos Q-Q
Loglineal edicina de familia 35 3

[
3
L3
[
3
Modelos lineales generalizados b -
[
3
L3
[
3

edicina de familia 29 17

Aoaiioo al Eoooiio an An

Redes neuronales

mismo nos permite saber qué tipo de distribucidn siguen nuestras variables.

8.1. FRECUENCIAS

El procedimiento Frecuencias (Andlisis,
Descriptivo, Frecuencias) permite seleccionar
proporciona qué estdisticos descriptivos y
graficos queremos calcular para describir y
representar las variables de interés. Es el
mejor- procedimiento para una primera
aproximacion a los datos, inspeccion inicial de
los datos.

El cuadro de didlogo Frecuencias muestra el

£ Frecuencias = «
Variables :]
& Numero [<] & @012_Edad
&a Provinci & @013_AfiosEjer
& @011_Sexo |
&> @014_TipCenSan
&> @015_Especialidad

& @021_NumPacHaoy
& @022_FRCV_PP
& @023_EvenCV_PS

&b @111_seTrataba
&> @112_EdadPaci

&b @112_Sexo

& @113_Tabaquismo
&b @113_HTA

&5 @113_Dislipemia
&> @113 _Diabetes
&b @113_Obesidad =1

[l Mostrar tablas de frecuencias

[ Aceptar ][ Pegar ][Ees(ahlecer][ Cancelar ][ Ayuda ]

cuadro de variables disponibles en el lado izquierdo, y el cuadro de variables que vamos a usar

para el andlisis en el lado derecho. Ademds, aparecen unos botones para seleccionar los datos

que queremos solicitar, ademds de los habituales botones de comando de todos los cuadros de

didlogo. También hay una opcién de seleccion Mostrar tablas de frecuencias, Util sobre todo en

variables categdricas, que nos mostrara la frecuencia y porcentaje de aparicién de cada valor.

8.1.1.ESTADISTICOS

Al pulsar el boton Estadisticos se abre el
subcuadro de didlogo correspondiente, en el
gue se muestran los valores estadisticos que
podemos solicitaren este procedimiento.

8.1.1.1. VALORES PERCENTILES

Se trata de estadisticos que informan sobre la
posicién relativa (posicion porcentual) de
cada dato en relacién a todos los demds, una

vez ordenados de menor a mayor. Es decir, el

X

|£] Frecuencias: Estadisticos )

Valores percentiles Tendencia central

uartiles || | Media
'untos de corte para grupos iguales [ Mediana
[] Percentiles [C] Moda
[l suma
Fl Los valores son puntos medios de grupos
Dispersion Distribucién
[] Desviacién tipica [C] Minimo [ Asimetria
[ varianza [ Maximo [ Curtosis
[] Rango [] E. T. media

Continuar || Cancelar Ayuda

percentil 12 nos da el valor que ocupa la posicién 12% respecto del total de datos de nuestra

muestra cuando estan ordenados de menor a mayor. Podemos solicitar los Cuartiles (valores

que dividen la distribucion en cuatro partes iguales (Primer cuartil es el valor que ocupa la

posicion 25%, Segundo cuartil es el valor que ocupa la posicién 50% y el Tercer cuartil es el valor

que ocupa la posicién 75%,), o los valores que ocupan unas determinadas posiciones en tramos
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iguales de la distribucion de datos que nos interese, mediante la opcion Puntos de corte para n
grupos iguales. También podemos pedir un determinado percentil individual, seleccionando la
opcion Percentiles y especificando cual o cuales queremos ver, pulsando el botdén AdAadir para
cada uno de ellos.

8.1.1.2. MEDIDAS DE TENDENCIA CENTRAL

Las medidas de la tendencia central calculan estadisticos que informa de alrededor de qué
valores se distribuye nuestra muestra, de cual es el valor “mas representativo” o “mas probable”
de la muestra, o alrededor de qué valor es el que mas repite. En este procedimiento se incluyen,
ademas de los cuantiles, la media aritmética, mediana, moda, y la suma de todos los valores.

8.1.1.3. MEDIDAS DE DISPERSION

Estas medidas nos informan del grado de variabilidad de los datos de la muestra, de cémo los
valores de la variable se situan alrededor de la media, es decir, mdas agrupados o mas dispersos
mas cercano o mas lejanos. Se incluyen La desviacion tipica (este es el término en espafiol de
dewsviacién estandar —standard desviation- en inglés), varianza, rango, minimo, maximo y el
error tipico de la media (este ultimo es el término en espafiol de error estandar —standard error-
en inglés).

8.1.1.4. FORMA Y SIMETRIA DE LA DISTRIBUCION

Presenta dos indices: asimetria y curtosis. De muy escaso uso en Ciencias de la Salud.

8.1.2.GRAFICOS

A partir de aqui podemos seleccionar un tipo de grafico en funcion = (& frecuncies Grific: @ X
del tipo de variables que hayamos elegido para el analisis = [TP %o

@ Ninguna
estadistico. La ventana de resultados nos mostrard un grafico para = |© créfios e paras
i . P © Graficos de sectores
cada una de las variables escogidas. El cuadro de didlogo | e@ksigamas

["] Mogtrar curva normal en el histograma

Frecuencias: Grdficos nos ofrece varias opciones, comenzando por

Valores del grafico

no solicitar ningun grafico. @

[Comlnuar][oance\ar][ Ayuda ]

8.1.2.1. GRAFICOS DE BARRAS Y SECTORES

Se emplean para la caracterizacion de variables categoricas o cuantitativas discretas. Cuando
escogemos uno de estos graficos se activan las opciones de Valores del grdfico, pudiendo
seleccionar ver las frecuencias absolutas para cada valor o bien los porcentajes.

8.1.2.2. HISTOGRAMAS

Son utilizados para variables cuantitativas continuas. Al-seleccionar este grafico se activa la
opcion Con curva normal. Si activamos esta ultima opcion, el grafico sobrepondra la curva
normal tedrica que corresponderia.a esa muestra.
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8.1.3.FORMATO

|£2| Frecuencias: Formato I} n

Ordenar por Variables miltiples

Al pulsar el botdon Formato se muestra el

correspondiente cuadro de didlogo, con e ———

algunas opciones. La primera de ellas es la © valores descendentes © Organizar resultados segtin variablas

© Recuentos ascendentes -
[] Suprimir tablas con varias categorias

posibilidad de suprimir las tablas con un O Recuentos descendentes

namero de valores muy elevado (que

nosotros hemos de especificar). e

8.1.3.1. ORDENAR POR

Cuando hemos solicitado una tabla de frecuencias, esta opcion esta activada, y nos permite
especificar como queremos que esa tabla esté ordenada, en funcion de los valores o de las
frecuencias de aparicién, y de forma ascendente o descendente. Si se solicita un histograma o
valores percentiles, SPSS asumira que la variable es cuantitativa'y mostrara los valores de forma
ascendente.

8.1.3.2.MULTIPLES VARIABLES

Si vamos a analizar varias variables los resultados pueden salir'en una sola tabla, o bien en tablas
individuales para cada variable.

8.2. DESCRIPTIVOS

Mediante el procedimiento Descriptivos pueden | (2 pescriptivos B X
obteberse un grupo de estadisticos de resumen > i
MNumero =
" L s . |
para varias variables en una Unica tabla, y ademas | | @011 sen
& @012_Fdad

H & @013_AfosEjer
pueden calcularse los valores normalizados para % G0t Tomdan

\ s & @015_Especiali...
los valores de las variables. Es util @ @021 NumPac..

fundamentalmente para trabajar con variables ﬁ%ﬁff‘iiﬁ‘i‘fp =

cuantitativas continuas. En el cuadro de didlogo | - Guxdarvalores tificados como variasies

:] [Bestablecer][ Cancelar ][ Ayuda ]

disponibles a la izquierda, y en el lado derecho las variables que se quiere analizar. También se

Descriptivos . se  muestran las variables

halla la opcién Guardar valores tipificados como variables, que calcula los valores z de la

variable tipificada y los guarda en una nueva variable.

Ademads de los habituales botones de comandos, esta el botdn | [ pescriptivos Opcidses X
Opciones, queda paso al cuadro de didlogo Descriptivos: Opciones,; en | | H suma
el que podremos escoger los estadisticos que deseemos. Dispersion
¥/ Desviacian tipica [¥ Minimo
Pueden elegirse la media y la suma total de los valores de la variable 7] varianza W Maximo
. . . . ., | Rango [ E. T. media

como medidas de la tendencia central. Como medidas de dispersion,

. ., . , Distribucion
las mismas que en la opcidn Frecuencias, asicomo Fl Curtosic [F] Asimetria
los indices de asimetria y curtosis. Orden de presentacion

. . . ; . @ Lista de variables
Los resultados pueden visualizarse en diferente orden: segln la lista | | o afmbstio
O Medias asgendentes

de variables, por orden alfabético, o bien por orden ascendente o

(@ Medias descendentes

descendente de las medias aritméticas.

[Connnuar][oancelar][ Ayuda ]
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8.3. EXPLORAR

Es un procedimiento que genera estadisticos y
graficos de forma un poco mds compleja que los
anteriores, para todos los casos de las variables
elegidas o para grupos de casos seleccionados. Nos
permite estratificar los resultados sin necesidad de
segmentar el archivo, por unas variables que llama
Factores. Al elegir la opcidon Explorar se abre su
cuadro de didlogo, con las distintas opciones.

En el lado derecho del cuadro hay tres campos. En el
superior (Dependientes)  seleccionaremos las
variables que deseemos analizar. Si queremos incluir
todos los casos no hay que seleccionar nada mas,

&l
X

|£| Explorar

Lista de dependientes:
& Humero E & @012_Foad
&4 Provinci & @013_AfiosEjer Gréficos
!‘_5 @011_Sexo Onciones.
&> @014_TipCenSan
& @015_Especiali... Bootstrap..
& @021_NumPacH.
& @022_FRCV_PP
& @023_EvenCv_PS
&5 @111_SeTrataba

1]

Lista de factores:

&5 @112_EdadPaci
&> @112_Sexo

&b @113_Tabaquis

& @113_HTA b
&5 @113_Dislipemia
&5 @113_Diabetes

& @113_Obesidad
&5 @113_Sedentaris Etiquetar los casos mediante:
& @113_SindWeta -

[Ell

Visualizacion

® Ampos O Estadisticos © Gréficos

[ Aceptar ][ Pegar ][Bestab\ecer][ ‘Cancelar ][ Ayuda ]

pero podemos dividir los casos en funcién de otra u otras variables, pasandolas al campo Lista

de Factores. Ademas, cuando solicitemos (como se ve mas adelante) datos para casos

individuales, podemos etiquetar éstos en funcidn de los valores de la variable que elijamos en

elcampo Etiquetarlos casos mediante.

Una vez realizada esta seleccién hemos de escoger la informacién que queremos obtener. Esta

puede ser en forma de estadisticos, graficos o ambos, y para ello marcaremos la

correspondiente opcidn en el cuadroMostrar.

8.3.1.ESTADISTICOS

Alpulsar este botdn se abre el subcuadro de didlogo
Explorar: Estadisticos, en el que se presentan
cuatro posibilidades no excluyentes.

1. Descriptivos. Muestra medidas de la
tendencia central y de dispersion. Ademas,
se muestra el intervalo de confianza al 95 %
para la media, aunque puede cambiarse

el nivel de confianza.

| £ Explorar: Estadisticos B bet

ntervalo de confianza para la media: o

| Estimadores robustos centrales
| valores atipicos

| Percentiles

[Continuar][Cancelar][ Ayuda ]

2. Estimadores robustos centrales. Se trata de estimadores especiales alternativos a la

media y la-mediana.

3. Valores atipicos. Muestra los-cinco valores de la variable mayores y menores. Si hemos

seleccionado una variable para etiquetar, al lado de cada caso aparece la etiqueta

correspondiente.

4. Percentiles. Muestra los valores de los percentiles 5, 10, 25, 50, 75, 90 y 95.

8.3.2.GRAFICOS

5. Diagramas de Caja. Pueden solicitarse

los diagramas para cada variable

independienteseleccionada mediante la opcion Niveles de los factores juntos. Si se
desea ver los diagramas para todas las variables seleccionadas hay que escoger la opcion
Dependientes juntas; ésta es bastante Gtil cuando las variables representan una misma
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caracteristica medida en momentos distintos. (£ Explorar: Grsficos ® %

6. Descriptivos. Pueden solicitarse el diagrama de | |22 % | [Descipives
@ Niveles de los factores juntos (| | [l De tallo y hojas
tallo Yy hOjaS Yy el histograma. © Dependientes juntas | Histograma
© Minguna

7. Grdficos con pruebas de normalidad. Realiza

["] Graficos con pruebas de normalidad
prUEbaS de norma“dad (KOlmOgorOV' Smirnov y Dispersion por nivel con prueba de Levene
Shapiro- Wilk) a las variables seleccionadas, y "
muestra dos tipos de graficos para explorar el

ajuste a la normal.

[Continuar][Cancelar][ Ayuda ]

8. Dispersion por nivel con prueba de Levene.
Efectua una prueba de homogeneidad de la varianza (Levene) y permite seleccionar
diversas transformaciones para los datos.

8.3.3.0PCIONES

| £ Explorar: Opcionesld X
Tras pulsar el-botédn Opciones se abre el correspondiente
cuadro de didlogo, donde podemos tratar de distinto Valores perdidos
modo en el anélisis los valores perdidos. @ Excluir casos segun lista
Excluir casos segun lista. En este caso quedaran excluidos © Excluir casos segin pareja
del analisis todos los casos que tengan valor perdido para © Mostrar los valores

cualquiera de las variables seleccionadas. ;
[Cunﬂnuar][ Cancelar ][ Ayuda ]

Excluir casos segun pareja. Solo excluye del andlisis a los
valores que tengan valor perdido en cada una de las variables individualmente.

Mostrar los valores. Genera una categoria diferente en el andlisis para los valores perdidos de las
variables de factor.

8.4. TABLAS DE CONTINGENCIA

Este procedimiento crea tablas para analizar la | 1 comingencs ? *
AN . = = —
asociacion entre variables categodricas. En el ;;;r_:;f | @ & ot s ‘
A % . @012 _Edad | I — Casillas
cuadro de didlogo Tablas de -contingencia £ & imer Golumas (o)
& BO1_TipCensan & @015
b r & @021_HumPacHoy + [ ‘ Dootsirap...
aparecen las.diferentes opciones. & @uzz fRCv.PP .

dir 1

En los campos Filas'y. Columnas incluiremos las

¢— @112_Sex0
. . ., .) @113_Tabaguisrma
variables que queremos analizar. También senos  &ewm L =
ofrece la opcidon de ver los gréficos de .

Maosirar oz gréficos de Damas agrupadas
Supsinir lakils

barrascorrespondientes a las variables elegidas,

(L scoptar ][ pogar || || cancetar || awoa |

asi como no ver las tablas, sino solamente los
estadisticos.

Ademas, podemos realizar estratificacion por diferentes variables si las incluimos en el campo
Capa, obteniendo todos los resultados para el analisis estratificado.
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8.4.1.ESTADISTICOS

v’ Chi-cuadrado. Calcula los valores de chi- cuadrado de

Pearson, de la razén de verosimilitud, de Fisher

(equivalente no paramétrico del Pearson) y el

corregido de Yates.

v’ Correlaciones da los coeficientes de correlacién como

medida de asociacion lineal entre
seleccionadas.

las variables

|4 Tablas de contingencia: Estadisticos ) X

[ Chi-cuadrado | Correlaciones

Nominal Ordinal
[ Coeficiente de contingencia [] samma
[ PhiyV de Cramer [ d de Somers
] Lambda [ Tau-b de Kendall
| Coeficiente de incertidumbre [ Tau-c de Kendall
Mominal por intervalo ] Kappa
[ Eta [ Riesgo
[ McMemar

[ Estadisticos de Cochran y Mantel-Haenszel

v’ Riesgo. En tablas 2x2 estima el riesgo relativo y el odds ratio.

v' Mc Nemar. Prueba no paramétrica para dos variables dicotémicas dependientes.

8.4.2.CASILLAS

) Tablas de contingencia: Mostrar en las casillas ®

Ofrece la posibilidad de mostrar en la tabla de contingencia

las frecuencias esperadas y observadas para cada variable,

asi como los porcentajes correspondientes a las filas y las

columnas.

Ademads pueden incluirse los residuos (diferencia entre los

valores observados y esperados.

8.4.3.FORMATO

Recuentos pruebaz

Comparar las proporciones de columna
[ Esperado
[7] Ocultar recuentos pequefios

Menos que
Porcentajes Residuos
7] Fila | Na tipificados
[T Columna [ Tipificados
[ Total [ Tipificados corregidos

Ponderaciones no enteras
@ Redondear recuentos de casillas © Redondear penderaciones de casos
© Truncar recuentos de casillas @ Truncar ponderaciones de casos

© No efectuar correcciones

Puede ordenar las filas en orden ascendente o descendente de los valores de la variable de fila.

8.5. RAZON

Este procedimiento permite describir el
comportamiento de una razén entre dos
variables cuantitativas, mediante una serie de
estadisticos descriptivos. Para acceder a él hay
que elegir la opcion Razén de los menus
Analizar 'y Estadisticos Descriptivos,
abriéndose un cuadro de didlogo. En él hay que
elegir las variables Numerador y Denominador
de la razén que se describe, y ademas se puede

| £| Estadisticos de la razdn

& @023_EvenCV_PS
&5 @111_SeTrataba
& @7112_EdadPaci
&5 @112_Sexo

&5 @113_Tabagquismo
& @113_HTA

&5 @113_Dislipemia
& @113_Diabetes
&5 @113_Obesidad

H

Numerador:

| |
Denominador:

| |
Variable de grupo:

| |

@

=

| Mostrar resultados

|| Guardar resultados en un archivo externa

(Lrcepar

Estadisticos

[Eestab\ecer][ ‘Cancelar ][ Ayuda ]

escoger una Variable de agrupacion, o factor. En el botén Estadisticos pueden escogerse los

parametros que desea utilizar para describir la-razén.
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9. REPRESENTACIONES GRAFICAS

SPSS incluye una amplia gama de posibilidades para realizar representaciones graficas de
variables o de procedimientos estadisticos. Antes de detallarlos, repasaremos brevemente qué
tipos de variables podemos encontrar en un andlisis estadistico.

Las variables pueden ser de dos tipos:

Cuantitativas: son cuantificables, toman valores numéricos. Tiene sentido operar con ellas (se
puede calcular una diferencia de edades o de pesos, por ejemplo) y se pueden comparar (por
ejemplo, ver si un grupo de pacientes tienen una concentracién de acido Urico en suero mayor
que otros) Pueden ser:

v" Continuas: la variable puede adoptar cualquier valor numérico dentro de sus valores
posibles (Pueden tener tantos decimales como seamos capaces de medir). EJEMPLO:
cifras de colesterol en sangre, talla.

v" Discretas: sus valores son siempre nimeros enteros (aunque en ocasiones se usa,
conceptualmente no podemos aplicarles decimales). EJEMPLO: nimero de hijos.

Cualitativas: expresan cualidades, y no adoptan valores numéricos. EJEMPLO: sexo (masculino,
femenino). Dentro de las variables cualitativas se distinguen a su vez tress clases:

v Cadena: En ocasiones también se etieuetan como variblkes tipo Texto. Son cadenas de
tipo alfanuméricas, pudiento tomar cualquier valor. Son las que aportan menos
potencia en el analisis estadistico. EJEMPLO: Nombre, Direccion, DNI, Niumero de
historia. En ocasiones, aunque estén representadas solo por niumeros no tiene un
sentido cuantitivo, y no es coheren operar con ellas o compararlas. Solo se utilizan-para
los datos identificativos. En ocasiones registramos respuestas de lo pacientes como
texto libre. En estos casos su explotacién estadistica exige una recodificacidn previa en
otra varible de tipo categorica.

v~ Nominales categdricas: los datos se agrupan por categorias en las cuales se estd o no
incluido. EJEMPLO: grupo sanguineo ABO (1=A, 2=B, 3=AB, 4=0) o Sexo (1=Hombre y
1=Mujer). Son exhaustivas y mutuamente excluyentes. En SPSS se introducirdn como
numéricas y posteriormente se etiquetaran con su nombre correspondiente. A estas
variables a pesar de estar introducidas como un numero, no les seran de aplicacién
pruebas estadisticas de variables cuantitativas, como la media o la desviacion tipica.

v" Ordinales: existe unarelacion de orden dentro de las categorias. EJEMPLO: gravedad de
una enfermedad (leve, moderada, grave).

La tabulacidn y la representacion grafica de los datos pretende favorecer una facil y mas intuitiva
interpretacion y comprension de los resultados, asi como su andlisis. Debe buscarse la claridad
através de la simplificacién y la sencillez. Los gréficos tienen la ventaja de que pueden comunicar
mucha informaciéon de una forma casi instantanea. A continuacion, se presentan los mas
utilizados.
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9.1. VARIABLES CUANTITATIVAS CONTINUAS:

9.1.1.HISTOGRAMA:

En el eje de abscisas se seleccionan

los intervalos en los que se dividen los valores de la variable,

y en el eje de ordenadas la frecuencia correspondiente de cada intervalo. Asi se obtienen unos

rectangulos cuyas dreas son proporcionales a las frecuencias de cada intervalo.

Para realizarlo elegiremos los
menus Grdficos e Histograma,
apareciendo el correspondiente
cuadro de didlogo:

Elegiremos una variable
continua y pulsaremos Aceptar.

Puede elegirse que sobre el

i Histograma

@ odad Wariable:
> seMn |® peso

> CLASE SOCIAL [chs ﬂl
< COLESTEROLEMIZ Plartilla FRestablecer |
@ COLESTEROL HOL [~ Usar las especificaciones aréficas de: Camealkr |
® TRIGLICERIDEMI

L., |

& TENSION ARTERI:
& TENSIOM ARTERI:
4 ENFERMEDAD CO

Apuda

¥ Mostrar curva nomal

> fuma

i

Titulos. .

il

histograma se superponga una curva normal, y ademas pueden insertarse titulos y subtitulos a

través del boton Titulos.

9.1.2.EDITOR DE GRAFICOS

Para cambiar las caracteristicas del
histograma iremos al Editor de
Graficos de SPSS pulsando dos
veces con el ratdn sobre el grafico.

9.1.2.1. MENU DISERO

e Opciones: permite

incluir o eliminar la curva

y la

normal leyenda.

También se puede

acceder pulsando el

boton

Ejes: con esta opcién

m Grafico2 - Editor de graficos SPSS
Archivo  Edicién Ver Galerfa Dieefio Sefies Formato  Analizar Grdficos 2

e[|

Desv. tip. = 12,08
hedia =703
N = 68,00

500
850

1000
%0

PESO

SPSS El procesadar esta prepatado

I
Hinicio|| & A %3 || ByEwnl.| Bieoro. | E)boc.. | EYansi| ERepr. | fEiRes. | Erimei.] #ins [[Eer. | T3 2

pueden modificarse las caracteristicas de los ejes de coordenadas. Paraello antes hay

gue seleccionar uno de los ejes. Pueden modificarse el titulo del eje, el rango de valores

visualizados, el nimero de intervalos en el eje X, pueden‘introducirse etiquetas y variar

su formato, o variar las m

arcassefalizadoras.

Titulo, Nota a pie de pagina, Leyenda, Anotacion: introduce, elimina o modifica

las caracteristicas de estos elementos. También puede hacerse haciendo doble “click”

sobre cada uno de ellos.
Linea de referencia: p
ejes.

Marco interior, Marco

ermite insertar una o varias lineas de referenciaen ambos

exterior: muestra u oculta estos elementos.
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9.1.2.2. MENU FORMATO
e Trama de relleno: aplica al interior de los rectangulos la trama seleccionada.
Previamente hay que seleccionar los rectangulos. También puede aplicarse la trama
de relleno al drea de todo el grafico. Acceso directo con el botdn .

e (Color: puede modificar el color de cualquier elemento del grafico (rectangulos, curva,

texto, etc) seleccionandolo previamente. También mediante el botdn .
e Texto: modifica la fuente y el tamano del texto. También con el botén|. B |
e Intercambiar ejes: transpone los ejes de abscisas y ordenadas. Puede realizarse

directamente con el botdn |E

9.1.3.BARRAS DE ERROR

Se trata de un grafico muy usado tradicionalmente que EEEEEEEIE t

presenta un dato que describe una variable mediante un It [ sinele

parametro (la media aritmética) y un intervalo de confianza. | "= Cancelar |
Pude elegirse la barra de error para una Unica variable o para E Agiupade il |
comparar grupos en funcion, por ejemplo, de otra variable. | [ Losdatos del grafico son

. 2 ., (¢ Reslimenes para qrupos de casos
Esta opcidn se encuentra en cuadro de didlogo para las barras

" Restmenes para distintas variables

de error.

En el Editor de Graficos pueden modificarse las caracteristicas del grafico de forma parecida al
histograma.

9.1.4.DIAGRAMA DE CAJA O BOXPLOT

La informacion que aportan las barras de error es a veces bastante pobre, e incluso dificil de
interpretar, a la hora de describir una variable. Existe un tipo de grafico desarrollado en los afios
70 por Tukey que, siendo parecido a las barras de error, presenta multiples ventajas, ya que
ofrece una representacion sintética de una distribucion y permite ver de forma clara sus
principales ‘caracteristicas, como son la tendencia central, dispersidén, asimetria y valores
andmalos. Una de sus principales particularidades es que se elabora a partir de indices
estadisticos basados en ordenaciones (mediana, cuartiles), y no en momentos (media).

9.1.5.CONSTRUCCION DEL DIAGRAMA DE CAJA

Su parte central estd formada por un rectdngulo de anchura arbitraria, y sus dos bases
representan el primer y tercer cuartiles de la distribucién. Dentro del rectdngulo hay una linea
de trazo grueso que representa la mediana. Ademas, hay otros dos trazos horizontales (patillas)
que representan los valores maximo y minimo que no se consideran andmalos (valores
adyacentes). Por ultimo, por encima y por debajo de las patillas estan representados de forma
individual todos los valores anémalos de la distribucidn. Para hallar los valores adyacentes se
multiplica la amplitud intercuartil (Hz-H1) por 1,5 y el resultado se suma a H3 y se resta a Hi.

Con este tipo de representacion grafica se puede ver de forma muy intuitiva la tendencia central
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de la distribucion, la distribucion del 50% central, la posible asimetria de las colas asi como los
valores mas extremos. Es muy Util para comparar datos cuantitativos en diferentes grupos o
para estudiar la evolucidn de un caracter diferentes momentos temporales.

El diagrama de caja puede | i@ Disgamasdecsa @ [t e e

realizarse eligiendo los menus  Prodns " B F—

HH&E Simple " .
Graflcos y Dlagramas de Caja P o . 2 Ebgqustar los casos mediants:
En el cuadro de didlogo puede | | ] orupase X =
seleccionarse sisequiere hacer el L6R ST SET _ :
bOXpIOt para una Variable o) bien @ Reslmenes para grupos de casos : i Columnas.

@ Resumenes para distintas variables

comparar varios grupos. Tras

| Definir §|[Cancelar][ Ayuda ]

(Bestasiecer | Cancalar || Amda |

pulsar el botdn  Definir
aparecera el subcuadro de didlogo en el que hay que seleccionar las variables sobre las que se
construiran los diagramas de caja.

Una vez que se pulse Aceptar apareceran los resultados. En el editor de graficos pueden

modificarse algunas de sus caracteristicas.

9.2. VARIABLES CUALITATIVAS Y CUANTITATIVAS DISCRETAS

9.2.1.DIAGRAMA DE BARRAS

El diagrama de barras (bar chart) es una de las opciones mads | @ crificosdebaras B X
utilizadas para la representacion de variables categdricas o IE'S_ |

imple
cuantitativas discretas. Se confecciona colocando en el eje de

abscisas las categorias de la distribucion que se quiere representar, g | rorveace

y-sobre cada categoria se construye un rectangulo de altura igual

Apilado
a la frecuencia absoluta o relativa de cada categoria. La base tiene i1l

Los datos del grafico son

anchura arbitraria pero constante. Para representar un diagrama de
@ Resimenes para grupos de casos

barras hay que elegir el menu Barras en Grdficos. Se abrird el |  © resimenes para distintas variables

© valores individuales de los casos

primercuadrode didlogo.

| Definir ?l[CanceIar][ Ayuda ]

Este cuadro nos permite escoger tres tipos de representacion

grafica, el diagrama simple, agrupado o apilado.

Ademas hay otro grupo de opciones de analisis, representar grupos de casos de una misma
distribucidn, comparar distintasvariables o representar valores individuales.

9.2.2.DIAGRAMA SIMPLE

Es el caso mas sencillo. En él hemos de elegir la variable que queremos representar en el cuadro
Eje de categorias, y posteriormente escoger una de las opciones para el eje de ordenadas.
También podemos poner titulos y subtitulos en botdn Titulos, e incluir o no en el diagrama el

grupo de los valores perdidos, mediante el botonOpciones.

9.2.3.DIAGRAMA AGRUPADO

En este caso representaremos una variable que elegiremos en el campo Eje de categorias,

Unidad Docente de Medicina Preventiva. Universidad Complutense de Madrid Pdgina 43 de 56



pero comparandola en funcién de los grupos de otra variable de agrupacién, que colocaremos

en el campo Definir grupos por.

9.2.4.DIAGRAMAS APILADOS

Es como el caso anterior pero en lugar de salir las barras adosadas saldran una encima de la otra.

9.2.5.RESUMENES PARA DISTINTAS VARIABLES

El diagrama de barras para una variable nos mostraba las frecuencias de cada una de sus
categorias. Esta opcidén nos dard un resumen de varias variables categodricas en funcién de un
parametro estadistico que nosotros seleccionemos en el botén Cambiar resumen.

9.2.6.VALORES INDIVIDUALES DE LOS CASOS

Esta opcidn representa en el eje de abscisas cada uno de los casos, y en el eje de ordenadas la
categoria para cada caso. Es poco ilustrativo cuando hay muchos casos y la variable es
dicotémica.

9.3. DIAGRAMA DE PARETO

Es un tipo especial de grafico de barras que se usa soélo con variables categdricas puras. Tiene
las barras ordenadas de forma decreciente segln la frecuencia de cada categoria. Adema3s,
sobre las barras se dibuja una linea que representa las frecuencias acumuladas de las
categorias. En cada

barra también figura una etiqueta con la frecuencia de cada categoria. En el eje de ordenadas
se representan las frecuencias tanto absolutas como relativas, una en cada lado del diagrama.
Este diagrama puede ser util cuando tenemos distribuciones con muchas categorias y se quiere
destacar de forma visual su importancia relativa. Para realizar este diagrama se selecciona el
menu Pareto en el menu Graficos. También ofrece las opciones parecidas a las del diagrama de

barras.

9.4. GRAFICOS DE LINEAS

Se trata de graficos con utilidad semejante a los diagramas de barras. También ofrecen opciones
similares, con diagrama simple, multiple y de lineas verticales,y para representar grupos de
casos, distintas variables y casos individuales. Se accede a esta opcidn en el menu Lineas de

Grdficos.

9.5. DIAGRAMA DE SECTORES

En este tipo de diagrama cada clase se corresponde con un sector de superficie proporcional a
su frecuencia. Las opciones para los datos y tipos de grafico son parecidas a las anteriores.
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10. CORRELACION

Las técnicas de correlacion permiten evaluar la existencia o no de una relacién lineal entre
variables cuantitativas, es decir, si a un aumento o disminuciéon en una de las variables
corresponde de forma fija un aumento o disminucidn en otra. Podemos analizar la correlacidn
de forma grafica o mediante pardmetros estadisticos.

10.1. DIAGRAMA DE DISPERSION

Mediante este diagrama puede observarse la distribucion, | # pispersien/Puntos ®
caso a caso, de las variables que analicemos. Lo mas o B
D *|| Dispersidn Dispersion Puntos
. 7o . F R i Tl i
habitual es hacer un gréafico entre dos variables, de forma | |:i__J|sme®e matricial simple
qgue cada caso le corresponde unvalor para cada variable, 11| Dispersidn :| Dispersion
' 1 superpuest 3D
obteniéndose asi una nube de puntos.
" = ., . . Definir §|[Cancelar][ Ayuda ]
Para crear. el diagrama de dispersién hay que elegir los
menus Grdficos y Dispersion.
10.1.1. DIAGRAMA SIMPLE
En este caso se seleccionan dos variables, una | @ pisrama de dispersicn simple ® *
. . EjeY. ”
para cada eje, y se obtiene una nube de puntos. | [# s g [ |
é:,’, Provinci EieX:
Puede obtenerse el diagrama en funcién de las ||&& 5, \ |

! . . . é’ @013_AfiosEjer Establecer marcas por.
categorias de otra - variable cualitativa ||& @t micensan ) | |

& @015_Especiali..

: L é’ @021_NumPac... Etiquetar los casos mediante:
seleccionando ésta en el campo Establecer ||# e sroier \ |

& @023_EvenCy_ Panel mediante
marcas por. Ademas puede etiquetarse cada | |4 oiiiamm Iz

& @112_Sexo

HPA H e & @113_Tabaquis
caso en funcion de otra variable con la opcion ||% &)=

j 1 &5@113:D|5\|pem|a
Etiquetar los casos mediante. & o biavens o
& @113_Obesidad
i e & @113_Sedentaris
Las opciones para modificar el aspecto del | & e shaea
&5 @113_Microalbu L

B 2449 Cibrinnan =

grafico se hallan en el Editor de graficos, y son | ...

Fl Usar Ias especificaciones graficas de

parecidas a las del resto de graficos. Sin

embargo, hay que destacar algunas. — (Resibiecer (Lcanceiar.) (Loamoa ]

Si seleccionamos en el Editor de graficos los menus Disefio y Opciones, aparece un cuadro de
didlogo:

En él podemos incluir en el grafico la linea que ajusta de forma-lineal los puntos del diagrama;
podemos elegir la linea de ajuste para el modelo total o para cada uno de los grupos. También
pueden verse todas las etiquetas de los casos, aunque esta opcidn sdlo es util cuando la muestra

no es muy numerosa.

Pueden, no obstante etiquetarse los casos individualmente pulsando el 'ﬂ botén vy
después pulsando cada punto de la nube. Ademas, pueden mostrarse las lineas de referencia de
la media en el eje Y. Cuando hay muchos puntos en el diagrama, algunos pueden quedar
superpuestos, de forma que podemos agruparlos en los llamados “girasoles”, en los que cada

“pétalo” representa un numero determinado de casos.
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10.1.2. DIAGRAMA SUPERPUESTO

En esta opcidn podemos crear varios diagramas de puntos para varios pares de variables, y asi
poder compararlos. Se usa fundamentalmente para comparar relaciones de variables iguales en
grupos diferentes de casos.

Para crearlos hay que seleccionar al menos dos pares de variables y llevarlos al campo Pares Y-
X. También pueden etiquetarse los casos en funcion de las categorias de otra variable.

10.1.3. DIAGRAMA MATRICIAL

El diagrama matricial muestra varias nubes de puntos para la correlacién lineal de varias
variables intercambiando los ejes X e Y.

Pueden elegirse mdas de dos variables para la matriz, visualizarse segun otra variable categérica,
etiquetar los casos.

10.1.4, GRAFICO 3-D

En este caso pueden representarse tres variables relacionadas entre si, apareciendo la'nube de
puntos. En el editor de graficos pueden utilizarse las opciones de giro-en 3 dimensiones.

10.2- CORRELACIONES "{‘-\ Correlaciones bivariadas C X
Variables: -ugnes_ .

BIVARIADAS & Numero = ¢ @u12 Edas —
&b @011_Sexo & @013_AfosEjer

Mediante estos procedimientos se pueden | |& @o14 TipCensan
L 1N &5 @015_Especiali
calcular parametros estadisticos que nos | & @21 tumac.
; ) . ] & @022_FRCV_PP
informen de la existencia o no de correlacion | |# @o2s evency_..
. L aﬁ; @111_SeTrataba
lineal entre variables. £ 5119 FradPari

Coeficientes de correlacion

Paraaccederaestaopcidonhayqueelegirlosmenus | | # Pearson @ Tau-b de Kendall #Spearman

-

Analizar, Correlaciones vy - Bivariadas, PG T SR
@ Bilateral © Unilateral

apareciendo el correspondiente cuadro de

|/l Marcar las correlaciones significativas

didlogo. En él podemos seleccionar las variables (Crcemar ) (Cpesar) (Restabiecer) (Canceiar ) (Amaz )

gue queremos analizar. Si elegimos mas de dos,
SPSS realizard todos los analisis parciales de correlacion. Como pardmetros de correlacion

podemos elegir:

10.2.1. COEFICIENTE DE CORRELACION LINEAL DE PEARSON.(R):

El coeficiente de correlacidn de Pearson varia entre =1 y +1, y es reciproco, es decir la
correlacidn entre X e Y es idéntica a la correlacion entre Y y X. Ademas, es independiente de
las unidades de medida de X e Y,y por tanto permite evaluarla correlacidn entre variables con
escalas diferentes. Una correlacidn positiva (r > 0) indica que a aumentos en X corresponden
aumentos en Y, y viceversa, mientras que una correlacién positiva (r < 0) indica que a aumentos
en X corresponden disminuciones en Y, y viceversa. Sir=+1 6 r =-1 la correlacion es exacta, y
en lugar de una nube de puntos aparecerd una linea recta. Si r = 0 quiere decir que no
asociacion lineal entre X e Y. Es importante tener en cuenta que r no mide la magnitud de la
asociacién, esto habrd de determinarse mediante modelos de regresion lineal. El coeficiente
de correlacién tampoco nos dice si el modelo de correlacién lineal es el mds adecuado para
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relacionar dos variables, pese a que entre ellas si existacorrelacion.

10.2.2. RHO DE SPEARMAN Y TAU-B DE KENDALL.

Se trata de pruebas no paramétricas utilizadas B Correlaciones bivariadas Opeione® %

principalmente con variables con categorias

. Estadisticos
ordenadas. Sus valores van igualmente de -1 a

éMedias v desviaciones ﬁpiu:as:f

+1 y su interpretacién es equivalente a la del -
. ., || Productos cruzados diferenciales y covarianzas
coeficiente de correlacion de Pearson.

. T Valores perdidos
El cuadro dispone de una posibilidad de marcar ! .

. - @ Excluir casos segun pareja
las correlaciones que resulten estadisticamente g' barel
o > X 1" (&) Excluir casos segun lista
significativas. En el botdn Opciones también

podemos pedir que aparezcan las medias y las [Comjnuar][ Cancelar][ Ayuda ]

desviaciones tipicas de las variables, asi como
los productos cruzados'y las covarianzas.

10.3. CORRELACIONES PARCIALES

Este procedimiento calcula los coeficientes de | # comelaciones parciates @ %
correlacién de variables mientras se controlan Variables: _
, " TS & Numero “ =
los efectos de una o mas variables adicionales. | |& @o1_sec
. & @012_Fdad
Se accede eligiendo ‘los menius Analizar y | |& @oi3sioseier
@b @014 _TipCenSan Confrolando para:

[ [ &5 @015_Especiali...

Correlaciones parciales. y ey
. . g & @022_FRCV_PP

Hay que seleccionar las variables que se quiere | |.# @ cuency [T

I. t b , I . bl o Prueba de significacion
analizar y tampien las variaples que se quiere ® Bilateral © Unilateral

controlar. La ventana de resultados nos daré, en [ Mostrar el nivel de significacién real

primer lugar, la correlacion entre todas las (L ceptar ] Restavlecer || Cancelar || Auda

variables utilizadas (si elegimos esta opcidn en el boton Opciones), y después la correlacion de

las variables elegidas controlando por las variables de control.

El nivel de significacion estadistica de la correlacién sin controlar hay que seleccionarlo
directamente si quiere verse en la salida.
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11.COMPARACION DE MEDIAS
Los procedimientos incluidos en el menl] T Analizar Marketing directo  Graficos  Utilidades  Ventana  Ayuda

LRI

QMedias... 11

I3 Prueba T para una muestra

Informes

Comparar medias permiten el calculo !

Estadisticos descriptivos

Tablas

de medias y otros estadisticos, asi como

Comparar medias

la comparacion de medias para Modelo lineal general

* v v v T FFTEF T T

. . . . 3 (P 9 TeE T e s [ Prueba T para muestras independientes... Aso
diferentes tipos de variables, mediante Modelos mirtos _
2 Comelaciones E Prueba T para muestras relacionadas... Aso
las pruebas t de Student y ANOVA. 2| Repesin 3 AniovA de un factr.. [
E - ma WIEQICna ag Tamina 4z 35 ortaso
H Loglineal ria. Medicina de familia 42 12 18 Caso
r Redes neuronales ria. Medicina de familia a0 20 4
11.1. MEDIAS
Mediante el procedimiento. Medias | & wedas ® x
ueden calcularse = medias otros LERTE (EETIETES 0
P y & NUmero 1 -
estadisticos para variables dependientes i%;F'rovinci ..
5o @011 _Sexo
dentro de las categorias de una o varias | |¢ @o12_Edad Capa 1 de

. : ) i & @013_AfosEjer
variables independientes. Ademds puede | |& @o14_Tiocensan

. Y 4 2 &b @015_Espediali... Lista de independientes
realizarse el andlisis de la varianza para §@021_NumF’ac

. . . p } @022_FRCV_FP
variables cualitativas de varias categorias. | | & @023 Evencv_.

L& @111 SeTrataba 5]

Por lo tanto las variables dependientes o Co )

[Bestablecer][ Cancelar ][ Ayuda ]

variables resultado seran cuantitativas y las

variables independientes, categéricas.

Pueden seleccionarse varias variables dependientes, y también varias independientes de forma
que los resultados irdn mostrando los valores de las variables resultado para cada variable
independiente por separado.

11.1.1. OPCIONES
El subcuadro de didlogo Medias: Opciones nos muestra la | @ Medes Opciones &
. . . . . | = Estadisticos Estadisticos de casilla
informacion adicional que podemos pedir en este procedimiento; | [uesana = Hedia
Mediana agrupada Numero de casos
se trata de una serie de estadisticos cuyo orden de aparicion serg | |2 Frordeameda Desiacion tolc2
. ’ . "4 M
el mismo en el que quedan en el cuadro Estadisticos de casilla. wasimo

Rango

, ya T . % Primero N
Ademas, puede obtenerse una tabla de analisis de la varianza si la | |oume
Varianza
variable independiente tiene mas de dos categorias, y parametros | |&%®
Asimetria

de asociacion (eta'y eta cuadrado). Otra opcion es la de presentar | |pes emor se asimerifs]

[ — ]

L. . . . 2 ; ora capa
también pardmetros de linealidad.como son R yR". Eeteietcas para a prmera c2p

[ Tabla de Anovay eta
| Contrastes de linealidad

11.2. PRUEBAS t DE STUDENT

La prueba t de Student es utilizada parala estimaciéon de medias y proporciones en variables
cuantitativas y para la comparacién de medias y proporciones en distintas poblaciones. El
procedimiento Comparar medias ofrece varias opciones en funcidn de la procedencia de los

datos que queremos comparar.

11.2.1. PRUEBA 7 PARA MUESTRAS INDEPENDIENTES

La t de Student para datos independientes se usa para comparar medias de variables en dos
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grupos de casos que son independientes entre si, de forma que los sujetos de cada grupo
deberian haber sido elegidos de forma aleatoria.

En caso contrario elegirl'amos la OpCién #3 Prueba T para muestras independientes I} bes

de t de Student para datos apareados o Variables para contrastar:
& Numero 1 & @012_Edad

&4 Provinci
., . & @013_AfiosEjer

Al hacer la comparacion de medias hay | | & @o14 Tipcensan

que tener en cuenta otro factor, que es la | | ¥ @15 Especiali.

& @021_NumPac...

igualdad o no de las varianzas en los dos ggggg—?@é{? Variable de agrupacién:
_EvenCv_...

grupos, pues los resultados no serdn | |& @111 SeTratasa =

&5 @112_EdadPaci

dependientes.

[

iguales en ambos casos. Si asumimos

[ Aceptar ][ Pegar ][Bestablecer][ Cancelar ][ Ayuda ]

igualdad de varianzas podremos calcular

un estimador Unico y mas estable de la varianza poblacional a partir de las varianzas muestrales.
Si las varianzas no son iguales no podremos hacer esto. El procedimiento Comparar medias
realizaautomaticamente untest de hipdtesis para la igualdad de las varianzas (test de Levene).
En el cuadro de didlogo podemos seleccionar las variables que queremos analizar, y en funcién
de qué vamos a comparar los grupos, mediante la variable de agrupacion, que puede ser
cualitativa o cuantitativa. Una vez elegida esta variable hemos de definir los grupos de
comparacion pulsando el botén Definir grupos.

Aqui tenemos dos opciones. Pueden elegirse dos valores especificados para comparar las
medias (en general, dos categorias en variables cualitativas), pero también puede establecerse
un-punto de corte para variables cuantitativas que divida esa variable en dos grupos, por encima
y por debajo de ese valor.

Los resultados que SPSS

muestra vienen en dos
tablas: la  primera,

Estadisticos de

grupo, incluye el

tamafio . muestral, “la — t_L® Lt le somel

ram | doanaz | 5.0 T8

media, la desviacidon

tipicay el error estandar
de la media. "En Ia
segunda se efectia la

prueba t. . — —

En primer lugar, se muestra el resultado para la prueba de Levene de homogeneidad de
varianzas. Si éste es estadisticamente significativo, asumiremos que las varianzas no son
homogéneas y entonces tomaremos los datos de la comparacidon de medias de la fila inferior
(No se han asumido varianzas iguales). Si el test de Levene no es significativo, asumiremos
homogeneidad de varianzas y nos quedaremos con los datos de la fila superior. Los datos que el
procedimiento nos muestra son:

e t: estadistico utilizado para el contraste de hipdtesis.
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gl: nimero de grados de libertad del estadistico t. Cuando se asumen varianzas iguales,
gl es igual a (n1+ n2— 2), pero cuando las varianzas no son iguales hay que calcularlo
de otras formas. La mas usada es la aproximacion de Satterthwaite, que SPSS calcula.
Este valor serd menor que el anterior porque se pierde precisién con la desigualdad de

las varianzas.

Sig. (bilateral): valor p de significacion estadistica obtenido para el contraste de
hipétesis.

Diferencia de medias: estimador puntual de la diferencia de medias.

Error tip. de la diferencia: valor del error estandar de la diferencia de medias

(obtenido a partir de los errores estandar de la tabla superior).

Intervalo de confianza para la media: limites inferior y superior del intervalo de

confianza que valora la precision de la estimacion que estamos realizando para la

diferencia de medias.

11.2.2. PRUEBA T PARA MUESTRAS RELACIONADAS

En este caso las muestras no

i d d . @Pruebanaramuestrasrelacionadas [
son independientes, sino que
, A ' |, Variables emparejadas:
estan relacionadas. Lo mas & enama 1 Par_ |Variablel  |variablez |
3 Pa02 1 alfaA alfaB
habitual es que se trate de ?njtas 2
variables mediadas en los o palabras
& REM
mismos casos en dos & pHgpoA .
& pHopoB M
momentos temporales § insomnioA
insomnioB
diferentes, o que sean casos & mesesa bes
Ny f mesesB | |
apareados en funcion de otras & alfan =
variables. [ Aceptar ][ Pegar ][Bestablecer][ Cancelar ][ Ayuda ]

En el cuadro de didlogo hay que
seleccionar el par de variables
cuyas medias = vamos - a
comparar, y-pasarlo al campo
de la derecha Variables

relacionadas.
Igual que en el caso anterior

primero aparece una tabla con
los estadisticos de las muestras

Archie  Edidn  Ver  Datos

Transhemar  Insefar  Formate  Analiss  Maredng direct  Griftos

USligades  Wentana  Ayuda

THER W e~ (A 00 & §

‘esutatg
[E Prueba T
B hotas

[ Frueha T
i) T
[ Metas

Ly Estactisticos de musstas ¢

L Prueba de mueskas relac

Prueba T

Fatadisticas da muagiras rolaeisnadas

Desdackén | Emorsp, dela
lip. a3

Mudia 2] e

T ik 6837 an 1MTE 3684

alfaf %1 an 2880 288

Coarelaciones de muestras reacionadas

M| corelacién | sia.

| aiaayanay | an | o5 | oot

Prusba de mest os relacionadas

Diferancias islacionadas

94% Inlenvalo 38 confianza para
neia

1 alfah-anaE | 5370 18352 k)

Supenior ] g Sig @aateral)

T4 | 10557 8

000

y después la prueba t de Student. En esta ocasidn se tratan los datos como parejas de datos, y

se halla la media de las diferencias entre cada pareja, asi como su desviacién tipica para calcular

el error estandar de la media. El resto de los valores son equivalentes a los del caso anterior.
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11.2.3. PRUEBA T PARA UNA MUESTRA

La prueba t para una muestra efectla un contraste de hipdtesis para comprobar si la media de
una variable difiere de forma significativa de un valor que nosotros mismos seleccionamos.

ﬁ'ﬁ: Prueba T para una muestra =} x Mrchive  Edicion Ver Dalos  Transformae  Insedar Formalo Analizar Markefing directo Grificos  Utilidades Ventana Ayuda

Wariables para contrastar:

& pHapoA & alfaA Resullado
Prucba T
; ; ) Tiula
[+ otas Estadistices para una muestra

[ Fatadisiens para una ma

L Prusba para una musstrs Desvaclin | Erortlp, de la
N Media lip. media
[amas | 30 | egEar | 20178 | 664

LE GTGERTEIE Prusha para una muestra
[ Aceptar ][ Pegar ][Bestablecer][ Cancelar ][ Ayuda ] alor de prugba - §
5% Intarvalo de conflanza para
Diferencia de 1a dftarancia
E n este caso hay q ue Se|eCCIO nar Ia _ .1 o : 3ig (n:l;dn.ral_l madias . wfeor | Supanar :
affad -3158 i) 004 -1.1633 1817 | - 410

variable elegida 'y el valor gque
gueremos contrastar. Al pulsar Aceptar se efectuard el contraste de hipétesis.

11.3. ANOVA DE UN FACTOR

Este procedimiento es el equivalente ala t ) ANOVA de un facor - »

de Student para mas de dos muestras, es

Lista de dependientes:

decir, realiza una comparacion de medias §B:g:§ B & VARABLE
en variables cuantitativas paramas de dos | |« DIETAC
& Fxa
grupos de casos. Se usa para contrastar la | | Test
~ | . ! ) & TEST2 i
hipotesis de que varias medias soniguales. || posis
& RESPUESTA | | el
En_el correspondiente cuadro de didlogo |l cone | [¢ re |

seleccionaremos la variable cuantitativa (_Aceptar J[  Pegar |J|Restablecer || cancelar |[ Awda |

gue vamos a analizar asi como la variable

e eatn uw Dwos Tanwirms iaedw  Fomso  jeaiw  Maeegoeeds  Grilcos Usacades Vena i
®

cualitativa de mds de dos categorias —HE& R 4 IE = « 2 EEF oG E DD S B e
(Factor). Ademds, tenemos  varios Egm AHOUR da tnactor L

botones que nos ofrecen distintas = SrEeees| T

posibilidades. —
OPCIONES
Podemos pedir - los estadisticos v

descriptivos para cada grupo de casos, asi — = ! !

como la prueba de Levene para la

homogeneidad de las varianzas. También

puede presentarse un grafico con las
medias para cada grupo.
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12.REGRESION LINEAL

Mediante la regresion lineal se busca hallar la linea recta que mejor explica la relacién entre
unas variables independientes o variables de exposicidn y una variable dependiente o variable
respuesta. Se trata de cuantificar cuanto varia la variable respuesta con cada cambio en las
variables independientes. Cuando sélo incluimos en el modelo una variable independiente
hablamos de regresion lineal simple, mientras que si hay mas de una nos referiremos a regresién
lineal multiple. En los modelos de regresién lineal la variables deben ser cuantitativas y ajustarse
a la normal. La estructura del modelo de regresién lineal (ecuacidn de la recta), por lo tanto,

serad la siguiente:

Y= B+ Byxa+ Byxa+ ..+ B, X +E

donde Y es la variable dependiente (variable efecto) y X1, X2...Xn son las variables independientes
y E es una variable “error” que representa el componente de Y que no puede explicarse

mediante las variables X. [30, Bl Bn son los coeficientes de regresion correspondientes a cada

una de las variables independientes.

Para hacer un modelo de regresion lineal hay que establecer unos supuestos que deben

cumplirse:
e Independencia:los valores de Y son independientes entre si.

e Linealidad: la relacidn entre la variable dependiente y cada variable independiente

debe ser lineal.

e Homogeneidad de las varianzas: la varianza de Y es constantes para todos los valores
de X.

o Normalidad: para cada valor de la variable independiente, Y sigue una distribucion

normal.

e Las variables explicativas deben ser linealmente independientes, ninguna puede ser

combinacion lineal de las otras.

Para crear un modelo de regresién lineal hay que
elegir los menus Analizar, Regresiony Lineal, Fomem T Y |
apareciendo el cuadro de didlogo correspondiente. §§ZZJJZEZ[§ZCU —
o Realazper — r——
Hay que seleccionar una variable dependiente o §§§£amm" -
resultado, y una o mas variables independientes o | |%aii. I —
efecto. %S%%SEESS: %
Pueden agruparse varias variables independientes | |& " E— |
& raC Ponderacién MCP:
en bloques y hacer varios andlisis en cada "*5”““”’[ 3] & [ ; T | :
s Se G

procedimiento.

En el campo Variable de seleccion puede elegirse una variable para hacer el andlisis sélo a un

subconjunto de casos definido por nosotros mismos, pulsando el botén Regla.

Ademas, puede seleccionarse una variable para etiquetar los casos en funcidn de sus categorias

si se realiza algun grafico.
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Con esto, la informacidn que la ventana de resultados ofrece por defecto es la siguiente:

12.1. INTERPRETACION DE LOS COEFICIENTES

Un coeficiente de regresidon debe interpretarse como la variacidon de la variable resultado
producida por cada unidad de variacién en la variable independiente. Si utilizamos varias
variables independientes, entenderemos que esa variacion se produce manteniendo constantes
el resto de variables, es decir, ajustando por cada una de ellas.

Para cada uno de los coeficientes obtendremos un intervalo de confianza del coeficiente y una
significacién estadistica (perobabilidad de que el coeficiente sea igual a 0).

12.2. GRAFICOS

Pueden crearse graficos de dispersion a través del botén Grdficos. Ademas, pueden realizarse
graficos de dispersién mediante el procedimiento Dispersion del menu Graficos. En él se puede
construir el grafico con la nube de puntos, la recta de ajuste y las bandas de confianza, que serian
como los intervalos de confianza de la recta de regresién.

12.3. ESTADISTICOS

e Coeficientes de regresidon: la opcion

@,';, Regresién lineal: Estadisticos

Estimaciones muestra los estadisticos

de regresidny [ Ajuste del modelo

Estimaciones | Cambio en R cuadrado

que incluye por defecto. Intervalos de

|| Intervalos de confianza ] Descriptivos

Confianza muestra intervalos de | Correlaciones parciales y semiparciales

[ Watriz de covarianzas [T Diagndsticos de colinealidad

confianza para coeficiente de regresion. | reciaos

Matriz de covarianza muestra una B[R
|| Diagnésticos por caso
tabla con las correlaciones y covarianzas 0

de las variables exposicion.

[Cuntinuar][Cancelar][ Ayuda ]

e Ajuste del modelo: muestra las tablas

con el coeficiente de determinacion y el analisis de la varianza.

e Descriptivos: muestra el tamafio muestral, media y desviacion tipica y una matriz de
correlaciones.

12.4. OPCIONES

e Criterios del método por pasos: establece las condiciones Rl et
para que una variable sea incluida o eliminada del Citerios del método por pasos

., . ” . @ Usar probabilidad de F:
modelo cuando la seleccién de variables se realiza hacia Entrada | 05 Salida: [10

adelante, hacia atras o por pasos. © Usaryalor de ¥

® Incluir la constante: puede no incluir la constante O | [ ncuirla constante enla ecuacion
. . T Valores perdide
coeficiente Flg en el analisis. b
@ Excluir casos sequn lista
© Excluir casos segun pareja

@Beemplazarpnr\a media
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Unidad Docente de Medicina Preventiva. Universidad Complutense de Madrid Pdgina 53 de 56



